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การวจิยันี้มวีตัถุประสงคเ์พือ่ศกึษาปัจจยัทีส่ง่ผลต่อการกระท าผดิซ ้าในกลุ่มผูพ้น้โทษ

ภายในระยะเวลา 3 ปี และน าเสนอแนวทางป้องกนัที่เหมาะสม โดยใช้ข้อมูลจากโครงการ 
NIJ's Recidivism Challenge ซึ่งครอบคลุมขอ้มูลประชากร ประวตัอิาชญากรรม และขอ้มูล
ดา้นสงัคมและเศรษฐกจิของผูพ้น้โทษทีไ่ดร้บัการปล่อยตวัระหว่างปี ค.ศ. 2013 ถงึ 2015 ผล
การวเิคราะห์การถดถอยโลจสีตกิ พบว่ามคี่าความแม่นย าร้อยละ 64.88 และค่าการค้นคนื
ส าหรบักลุ่มทีก่ระท าผดิซ ้าสูงถงึรอ้ยละ 80 บ่งชี้ว่าโมเดลสามารถตรวจจบัผู้มคีวามเสีย่งสูงที่
จะกระท าความผดิซ ้าไดอ้ย่างมปีระสทิธภิาพ โดยปัจจยัทีเ่กีย่วขอ้งกบัประวตักิารกระท าผดิ มี
ผลต่อโอกาสการกระท าผดิซ ้าในระดบัสงู ในขณะทีปั่จจยัดา้นการศกึษา ช่วยลดโอกาสในการ
กระท าผดิซ ้าอย่างมนีัยส าคญั ซึง่หากมกีารพฒันานโยบายเชงิป้องกนัทีค่รอบคลุมปัจจยัเสีย่ง
จะสามารถช่วยลดอตัราการกระท าผดิซ ้าและส่งเสริมการกลบัเข้าสู่สงัคมของผู้พ้นโทษได้
อย่างยัง่ยนื 
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ABSTRACT 
This study aims to examine the factors influencing recidivism among released 

offenders within three years and propose effective prevention strategies. The research 
utilizes data from the NIJ's Recidivism Challenge, covering demographic, criminal 
history, and socio-economic information of individuals released between 2013 and 
2015. The findings indicate that factors related to past criminal behavior significantly 
increase the likelihood of reoffending. Conversely, educational attainment substantially 
reduces the risk of recidivism. The Logistic Regression model achieved an accuracy 
of 64.88%, with a recall rate of 80% for identifying high-risk individuals, demonstrating 
the model's effectiveness in detecting those most susceptible to reoffending. 
Developing comprehensive policies that address multiple risk factors can effectively 
reduce recidivism rates and promote the sustainable reintegration of former offenders 
into society. 
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กิตติกรรมประกาศ  
 

งานวจิยัฉบบันี้ส าเรจ็ลุล่วงไปได้ดว้ยความช่วยเหลอืและการสนับสนุนจากหลายฝ่าย 
ขา้พเจ้าขอขอบพระคุณอาจารย์ที่ปรกึษา ซึ่งให้ค าแนะน าและขอ้เสนอแนะที่เป็นประโยชน์
ตลอดกระบวนการวจิยั ท าให้ขา้พเจ้าสามารถพฒันาแนวคดิ วเิคราะห์ขอ้มูล และปรบัปรุง
เนื้อหาใหม้คีวามสมบูรณ์ยิง่ขึน้ 

ข้าพเจ้าขอขอบคุณแหล่งข้อมูลจากโครงการ NIJ’s Recidivism Challenge ซึ่งเป็น
ฐานข้อมูลส าคญัที่ใช้ในการวเิคราะห์ปัจจยัที่ส่งผลต่อการกระท าผดิซ ้า ข้อมูลดงักล่าวเป็น
เครื่องมอืส าคญัที่ช่วยให้การวจิยันี้สามารถระบุแนวโน้มและปัจจยัที่เกี่ยวขอ้งกบัพฤตกิรรม
ของผูพ้น้โทษไดอ้ย่างเป็นระบบ 

นอกจากนี้ ขา้พเจ้าขอขอบคุณเพื่อนร่วมงานและผู้เชี่ยวชาญที่ให้ค าแนะน าเกี่ยวกบั
กระบวนการวเิคราะห์ข้อมูล การใช้เครื่องมอืสถิติ และการปรบัปรุงโมเดลพยากรณ์ ทัง้นี้ 
ค าแนะน าจากผู้เชี่ยวชาญท าให้ข้าพเจ้าสามารถใช้เทคนิคต่างๆ เช่น Logistic Regression 
และการวเิคราะห ์Correlation Matrix ไดอ้ย่างถูกตอ้งและมปีระสทิธภิาพ 

สุดทา้ยนี้ ขา้พเจา้ขอขอบพระคุณครอบครวัและบุคคลอนัเป็นทีร่กัทีค่อยสนับสนุนและ
ให้ก าลงัใจตลอดระยะเวลาที่ท าการวจิยั ขอ้ค้นพบจากงานวจิยันี้หวงัว่าจะเป็นประโยชน์ต่อ
การพฒันานโยบายและแนวทางป้องกนัการกระท าผดิซ ้าของผู้พ้นโทษ และสามารถน าไป
ปรบัใชเ้พือ่สง่เสรมิการคนืคนดสีูส่งัคมไดอ้ย่างยัง่ยนื 
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บทที่1  

บทนำ 

1.1  ความเป็นมาและความสำคัญของปัญหา 

ปัจจุบันมีข้อมูลว่าผู้กระทำความผิดที่ได้รับการปล่อยตัวกลับสู่สังคม มีแนวโน้มที่จะกระทำ

ความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปีของการติดตามพฤติกรรมผู้พ้นความผิดซึ่งรูปแบบการก่อเหตุจะ

แตกต่างกันออกไปตามรูปแบบการกระทำความผิดในครั้งก่อน ๆ ผู้กระทำความผิดมีแนวโน้มใช้ความ

รุนแรงมากขึ้นตามเวลาที่ผ่านไปจากครั้งแรกที่ก่อเหตุตามระยะเวลาที่ที่ผ่านไป ซึ่งรูปแบบการกระทำ

ความผิดก่อนหน้านั้นสามารถบ่งชี้ได้ถึงแนวโน้มของผู้พ้นโทษจะกระทำความผิดซ้ำอีก แม้ว่าจะมี

กฎหมายออกมาป้องการกระกระทำความผิดซ้ำแล้วนั้นก็ไม่อาจป้องการได้อย่างที่คาดหวังไว้ โดยที่

รูปแบบการกระทำความผิดของผู้ที่กระทำความผิดซ้ำนั้นจะแบ่งเป็นความผิดที่มีความเกี่ยวข้องกับยา

เสพติด การใช้กำลังในการทำรายร่างกาย คดีที่เกี่ยวข้องการเพศ [1] เป็นส่วนใหญ่ แม้ว่าสังคมจะมี

การสนับสนุนโอกาสให้แก่ผู้กระทำความผิด เช่น การฝึกวิชาชีพพ้ืนฐานก่อนการปล่อยตัวกลับสู่สังคม 

 แต่ยังคงมีการกระทำความผิดเกิดขึ้นซ้ำอยู่ “เนื่องจากข้อจำกัดของ เจ้าหน้าที่กับจำนวนของ

ผู้กระทำความผิดที่มีจำนวนมาก การที่จะให้นำโปรแกรมในแต่ละประเภทของคดีมาดูแลผู้กระทำ

ความผิด ก็อาจจะไม่มีประสิทธิภาพเท่าที่ควร” เนื่องจากความหลากหลายของตัวผู้กระทำความผดิที่

แตกต่างกันออกไปส่งผลให้รูปแบบการรับมือความช่วยเหลือนั้นไม่สามารถครอบคลุมต่อทักษะของ

ผู้กระทำความผิดได้ท้ังหมดส่งผลทำให้มีปัญหาในการปรับตัวเข้ากับสังคมต่อมา 

 การวิเคราะห์สภาพแวดล้อมของผู้กระทำความผิดเป็นหนึ่งในแนวทางสำคัญในการพัฒนา

มาตรการช่วยเหลือ โดยเน้นการสนับสนุนในช่วงก่อนปล่อยตัวผ่านปัจจัยหลัก 3 ประการ ดังนี้ 1) 

รายได้ต่ำและไม่แน่นอนของครัวเรือน 2) สถานะทางครอบครัว เช่น การอยู่อาศัยกับพ่อแม่ และ 3) 

สภาพแวดล้อมชุมชนที่มีการเปลี่ยนแปลง สภาพทางกายภาพของครอบครัวส่วนใหญ่เป็นโสดอาศัยอยู่

กับพ่อแม่และสิ่งแวดล้อมชุมชนที่อยู่อาศัยมีแนวโน้มการพ่ึงพาอาศัยตามรูปแบบดั้งเดิมของชาวชนบท

ในชุมชนปัจจุบันน้อยลงทั ้งชุมชนในชนบทและในเมือง ตามลำดับ” [2] พร้อมการเปรียบเทียบ

การศึกษาที่ผ่านมาของผู้กระทำความผิดเพื่อให้ได้มาซึ่งแนวทางการป้องกันไม่ให้กระทำความผิดซ้ำ
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โดยการจัดการอบรมเพ่ือพัฒนาทักษะ พัฒนาจิตใจรวมไปถึงการฝึกวิชาชีพตามกลุ่มความถนัดของแต่

ละคนรวมถึงการติดตามความคืบหน้าด้วยโครงการเยี่ยมบ้านผู้พ้นความผิดตามระยะเวลาที่กำหนด 

 ผู้วิจัยเล็งเห็นว่าการนำเอาข้อมูลที่เก่ียวข้องกับสภาพความเป็นอยู่ของผู้กระทำความผิดมา

วิเคราะห์หาความเชื่อมโยงของปัจจัยที่อาจส่งผลต่อการทำให้เกิดการกระทำความผิดทั้งปัจจัยด้าน 

1.2  วัตถุประสงค์ของการวิจัย 
1.2.1 เพ่ือวิเคราะห์ปัจจัยที่มีความสัมพันธ์กับการกระทำความผิดซ้ำ 
1.2.2 เพ่ือนำเสนอแนวทางการป้องกันการกระทำความผิดซ้ำของผู้ที่พ้นโทษภายในระยะเวลา 3 ปี 

1.3  สมมติฐานงานวิจัย 
 สมมติฐานที่เกี่ยวข้องกับปัจจัยต่างๆ ที่อาจส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำ
ความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี ถูกเลือกออกมา 8 สมมติฐานดังนี้ 
สมมติฐานที ่1 อายุเมื่อได้รับการปล่อยตัวส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำ
ภายในระยะเวลา 3 ปี 
 สมมติฐานที่ 2 เพศของผู้พ้นโทษส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำ
ภายในระยะเวลา 3 ปี 

สมมติฐานที่ 3 ชนชาติของผู้พ้นโทษส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิด
ซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 

สมมติฐานที่ 4 ความเกี่ยวข้องกับกลุ่มอันธพาลส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่ม
ผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 

สมมติฐานที่ 5 สารเสพติดส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายใน
ระยะเวลา 3 ปี 

สมมติฐานที่ 6 งานหรือระยะเวลาในการทำงานหลังจากท่ีพ้นโทษส่งผลต่อการกระทำ
ความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 

สมมติฐานที่ 7 ระดับการศึกษาของผู้รับโทษส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำ
ความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 

สมมติฐานที่ 8 การที่มีประวัติการทำความผิดมาแล้วติดตัวส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำใน
กลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 
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1.4  ขอบเขตของการวิจัย 
ข้อมูลจาก NIJ's Recidivism Challenge [3] ที่ใช้ในงานวิจัยนี้ครอบคลุมผู้พ้นโทษประมาณ 

26,000 รายในรัฐจอร์เจีย ที่ได้รับการปล่อยตัวในระหว่างปี 2013 ถึง 2015 โดยมีการติดตาม
พฤติกรรมการกระทำผิดซ้ำในระยะเวลา 3 ปีหลังพ้นโทษ โดยข้อมูลส่วนนี้หมายถึงข้อมูลการติดตาม
พฤติกรรมตามหัวข้อของทาง NIJ ในระยะเวลา 3 ปี นับจากวันที่ทำการปล่อยตัวผู้กระทำความผิด
ข้อมูลครอบคลุมทั้งข้อมูลประชากร เช่น อายุ เพศ และเชื้อชาติรวมถึงประวัติอาชญากรรมประวัติการ
ใช้สารเสพติด และข้อมูลการจ้างงานหลังพ้นโทษเป็นต้น 

การวิจัยนี้จะวิเคราะห์ปัจจัยต่าง ๆ ที่มีผลต่อการกระทำผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปีหลังพ้นโทษ
โดยใช้ข้อมูลจาก NIJ ที่ประกอบด้วยประวัติการกระทำความผิด การจ้างงาน และการทดสอบสารเสพ
ติด ปัจจัยเหล่านี้จะถูกนำมาวิเคราะห์เพ่ือหาความสัมพันธ์ระหว่างการกระทำผิดซ้ำกับสถานการณ์ทาง
สังคมและเศรษฐกิจของผู้พ้นโทษ และการนำเสนอแนวทางการป้องกันการกระทำผิดซ้ำโดยอิงจากผล
การวิเคราะห์ปัจจัยเหล่านี้เพ่ือจัดทำแนวทาง ข้อแนะนำในการลดโอกาศที่จะทำความผิดซ้ำตามปัจจัยที่
ได้มาจากการวิจัยนี้ 

1.5  คำจำกัดความในการวิจัย 
1.5.1  การกระทำความผิดซ้ำ (Recidivism) การกระทำความผิดซ้ำหมายถึงสถานการณ์ที่ผู้

ต้องโทษได้กระทำความผิดใหม่หลังจากได้รับการปล่อยตัว โดยวัดผลจากการกลับเข้าสู่กระบวนการ
ยุติธรรมภายใน 3 ปีหลังพ้นโทษ การวัดผลภายในระยะเวลานี้เป็นตัวชี้วัดที่มีความแม่นยำในการ
ประเมินผลของโปรแกรมฟื้นฟูและการสนับสนุนผู้พ้นโทษ โดยมีปัจจัยหลายประการที่ส่งผลต่ออัตรา
การกระทำผิดซ้ำ เช่น โอกาสในการหางาน ความเข้มข้นของบริการดูแลหลังพ้นโทษและการสนับสนุน
จากชุมชน [4] 

1.5.2  การป้องกัน การป้องกันการกระทำผิดซ้ำมีแนวทางในการดำเนินมาตรการเชิงรุกเพื่อลด
ความเสี่ยงในการกลับไปกระทำผิด เช่น การประเมินความเสี่ยงเบื้องต้น การจัดโปรแกรมบำบัดเพ่ือ
ป้องกันปัญหาสุขภาพจิตและการติดสารเสพติด รวมถึงการให้บริการสนับสนุนในด้านต่าง ๆ  อย่าง
ครอบคลุมและมีการติดตามผลอย่างต่อเนื่องไปใช้ในชุมชนสามารถลดอัตราการกระทำผิดซ้ำได้อย่างมี
นัยสำคัญ [5] 

1.5.3  การฟ้ืนฟูผู้พ้นโทษ การฟ้ืนฟูผู้พ้นโทษมุ่งเน้นให้ผู้พ้นโทษสามารถกลับเข้าสู่สังคมได้อย่าง
ประสบความสำเร็จผ่านการปรับปรุงทักษะต่าง ๆ เช่น ทักษะการประกอบอาชีพ การศึกษาต่อเนื่อง 
และการบำบัดจิตวิทยา การมีส่วนร่วมของครอบครัวและชุมชนในกระบวนการฟื้นฟูช่วยส่งเสริมการ
ปรับตัวและลดความเสี่ยงของการกลับไปกระทำผิดซ้ำ [6] [7] 
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1.6  ประโยชน์ที่ได้รับ 
 ไดแ้นวทางในการระบ ุปัจจยัที่มีผลต่อการกระท าความผิดซ า้ เช่น อาย ุเพศ การใชส้ารเสพติด และ

ระดับการศึกษารวมกันเพื่อน าเป็นตัวแปรในการประเมินเพื่อการเฝ้าระวังในขั้นตอนของการติดตาม

พฤติกรรมเป็นต้น เพื่อน าไปเป็นหัวข้อในการสรา้งแผนหรือออกแบบแนวทางส าหรับการช่วยเหลือ

ผูก้ระท าผิดซ า้ใหม้ีแบบแผนในการปรบัตวัเม่ือจะกลบัเขา้สูส่งัคมอย่างมีประสิทธิภาพ 

  



 

 

 

5 
 

บทที่2  

ทฤษฎแีละงานวิจัยที่เกีย่วข้อง 

ในการหาแนวทางการป้องกันการกระทำความผิดซ้ำในกลุ ่มผู ้กระทำความผิดซ้ำภายใน
ระยะเวลา 3 ปี ผู้วิจัยได้ศึกษาค้นคว้าเอกสารและงานวิจัยที่เกี่ยวข้อง ดังต่อไปนี้ 

2.1  มาตราวัดประสิทธิภาพเพ่ือเลือกตัวแปลที่จะใช้ในการหาความสัมพันธ์  
2.2  โมเดลการประยุกต์ใช้ทฤษฎีพฤติกรรม 
2.3  ปัจจัยที่ส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 

2.1  มาตราวัดประสิทธิภาพเพื่อเลือกตัวแปลท่ีจะใช้ในการหาความสัมพันธ์ 
2.1.1  สถิติพรรณนา (Descriptive Statistics) 
ใช้ในการอธิบายลักษณะทั่วไปของข้อมูล เช่น เพศ อายุ ระดับการศึกษา การทดสอบสารเสพ

ติด ฯลฯ เพื่อแสดงให้เห็นถึงลักษณะเบื้องต้นของกลุ่มตัวอย่าง  
2.1.2  การถดถอยโลจิสติก (Logistic Regression) 
ใช้ในการทำนายความน่าจะเป็นที่ผู้ต้องโทษจะกระทำความผิดซ้ำ โดยพิจารณาจากปัจจัยต่าง  

ๆ เช่น ความเสี่ยงในการคุมประพฤติ สถานภาพการทำงาน และการใช้สารเสพติด ซึ่งการถดถอยโลจิ
สติกเหมาะสมสำหรับการทำนายผลลัพธ์แบบทวิภาค (recidivism ใช่/ไม่ใช่) 

2.1.3  ตารางเมทริกซ์สหสัมพันธ์ (Correlation matrix) 
เป็นเครื่องมือสำคัญที่ใช้ในการศึกษาความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรต่างๆ และเป็นขั้นตอนพื้นฐานที่ใช้

ในหลายสาขาการวิจัย โดยเฉพาะอย่างยิ่งในการวิเคราะห์เชิงสถิติและการวิเคราะห์ข้อมูลหลายตัวแปร 
(multivariate analysis) ซึ ่งช่วยในการหาปัจจัย (factor analysis) ที่อธิบายโครงสร้างแฝงของข้อมูลที่
ซับซ้อนได้อย่างมีประสิทธิภาพ 

ตารางที่แสดงค่าสัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ (correlation coefficient) ระหว่างตัวแปรหลายๆ ตัว 
โดยค่าที่อยู่ในช่วง -1 ถึง 1 โดย 

ค่า +1 แสดงถึงความสัมพันธ์เชิงบวกท่ีสมบูรณ์ (ตัวแปรทั้งสองเพ่ิมข้ึนพร้อมกัน) 
ค่า -1 แสดงถึงความสัมพันธ์เชิงลบที่สมบูรณ์ (ตัวแปรหนึ่งเพ่ิมข้ึน อีกตัวลดลง) 
ค่า 0 หมายถึงไม่มีความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปร 

 การหาปัจจัย (Factor Analysis) การหาปัจจัยเป็นขั้นตอนที่ใช้ในการระบุ ปัจจัยแฝง (latent factors) 

ที่อยู่เบื้องหลังตัวแปรที่มีการสังเกตโดยมีวัตถุประสงค์เพ่ือลดจำนวนตัวแปรและหาโครงสร้างเพ่ือ 
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ดูว่าตัวแปรใดมีความสัมพันธ์กัน และสามารถจัดกลุ่มกันเป็นปัจจัยเดียวกันได้  
2.1.4  ความถูกต้อง (Accuracy) 

เป็นการคำนวณสัดส่วนของผลลัพธ์ที่โมเดลทำนายถูกต้องจากสมการที่ (2-1)  

(True Positives + True Negatives) ต่อจำนวนข้อมูลทั้งหมด 

𝑨𝒄𝒄𝒖𝒓𝒂𝒄𝒚 =
จ านวนขอ้มลูทัง้หมด

จ านวนการท านายที่ถกูตอ้ง
 

 

2.1.5  ความแม่นยำ (Precision) และ ความครอบคลุม (Recall) สมการที่ (2-2)  
 ใช้ในกรณีที่ข้อมูลไม่สมดุล Precision และ Recall เป็นตัวชี้วัดที่บอกถึงความแม่นยำของ
การทำนายในกลุ่มที่กระทำความผิดซ้ำ (Positive class) 

2.1.5.1  ความแม่นยำในกลุ่มที่โมเดลทำนายว่า "จะกระทำผิดซ้ำ" ซึ่งทำนายถูกจริงๆ ว่า
เป็นการกระทำผิดซ้ำ 

𝑷𝒓𝒆𝒄𝒊𝒔𝒊𝒐𝒏 =
𝑻𝒓𝒖𝒆 𝑷𝒐𝒔𝒊𝒕𝒊𝒗𝒆𝒔

𝑻𝒓𝒖𝒆 𝑷𝒐𝒔𝒊𝒕𝒊𝒗𝒆𝒔 + 𝑭𝒂𝒍𝒔𝒆 𝑷𝒓𝒐𝒔𝒊𝒕𝒊𝒗𝒆𝒔 
 

 
2.1.5.2  ความครอบคลุม ความสามารถในการค้นหากลุ่มที่กระทำผิดซ้ำจากทั้งหมดที่

กระทำผิดซ้ำจริง ๆ 

𝑹𝒆𝒄𝒂𝒍𝒍 =
𝑻𝒓𝒖𝒆 𝑷𝒐𝒔𝒊𝒕𝒊𝒗𝒆𝒔

𝑻𝒓𝒖𝒆 𝑷𝒐𝒔𝒊𝒕𝒊𝒗𝒆𝒔 + 𝑭𝒂𝒍𝒔𝒆 𝑵𝒆𝒈𝒂𝒕𝒊𝒗𝒆𝒔 
 

 
2.1.5.3  คะแนน F1 (F1-Score) ค่าเฉลี่ยเชิงกลมกลืนระหว่าง Precision และ Recall 

เป็นตัววัดที่ดีในกรณีที่ข้อมูลไม่สมดุล 

𝑭𝟏 − 𝑺𝒄𝒐𝒓𝒆 = 𝟐 ×
𝑷𝒓𝒆𝒄𝒊𝒔𝒊𝒐𝒏 × 𝑹𝒆𝒄𝒂𝒍𝒍

𝑷𝒓𝒆𝒄𝒊𝒔𝒊𝒐𝒏 + 𝑹𝒆𝒄𝒂𝒍𝒍
 

 
2.1.6  ตารางสับสน (Confusion Matrix) 

 ใช้แสดงการทำนายที่ถูกต้องและผิดพลาดในกลุ่มท่ี "กระทำผิดซ้ำ" และ "ไม่กระทำผิดซ้ำ" 
2.1.6.1  ผลบวกท่ีแท้จริง (True Positives) (TP) ทำนายว่ากระทำผิดซ้ำ และถูกต้อง 
2.1.6.2  ผลลบที่แท้จริง (True Negatives) (TN) ทำนายว่าไม่กระทำผิดซ้ำ และถูกต้อง 
2.1.6.3  ผลบวกที่ผิดพลาด (False Positives) (FP) ทำนายว่ากระทำผิดซ้ำ แต่ผิดพลาด 

(จริงๆ ไม่ได้กระทำผิดซ้ำ) 

(2-1) 

(2-2) 

(2-3) 

(2-4) 
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2.1.6.4  ผลลบที ่ผ ิดพลาด (False Negatives) (FN) ทำนายว่าไม่กระทำผิดซ้ำ แต่
ผิดพลาด (จริงๆ กระทำผิดซ้ำ) 

2.2 โมเดลการประยุกต์ใช้ทฤษฎีพฤติกรรม 
โมเดลการประยุกต์ใช้ทฤษฎีพฤติกรรมตามแผน (Theory of Planned Behavior TPB)และ

ระบบการทำนายพฤติกรรมในการวิจัยแนวทางป้องกันการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิด

ซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 

 
ภาพที่ 2-1 Theory of Planned Behavior (TPB) [8] 

2.2.1 ความหมายของทฤษฎีพฤติกรรมตามแผน (TPB) 
 ทฤษฎีพฤติกรรมตามแผน (Theory of Planned Behavior TPB) เป็นกรอบแนวคิดที่ช่วยในการ

อธิบายและทำนายพฤติกรรมของมนุษย์ โดยเน้นที่สามปัจจัยหลัก ดังนี้ ทัศนคติของบุคคลต่อพฤติกรรม 

(Attitude) บรรทัดฐานทางสังคม (Subjective Norms) และการรับรู้ความสามารถในการควบคุมพฤติกรรม 

(Perceived Behavioral Control) การประยุกต์ใช้ TPB ในการวิจัยพฤติกรรมการกระทำความผิดซ้ำจะชว่ย

ทำความเข้าใจปัจจัยที่มีผลต่อการกลับมากระทำความผิดของผู้กระทำผิด โดยการวิเคราะห์พฤติกรรมที่เกิด

จากความเชื่อ แรงกดดันทางสังคม และความสามารถในการควบคุมพฤติกรรมของผู้กระทำผิด [8] การนำ 

TPB และระบบการทำนายพฤติกรรมมาใช้ในการป้องกันการกระทำความผิดซ้ำTPB สามารถใช้เป็นรากฐาน

ในการสร้างระบบทำนายพฤติกรรม (Predictive Behavioral System) เพื่อป้องกันการกระทำผิดซ้ำ โดย

การใช้ข้อมูลจากทัศนคติ บรรทัดฐานทางสังคม และการรับรู้ความสามารถในการควบคุมพฤติกรรมของ

ผู้กระทำผิดมาสร้างแบบจำลองพฤติกรรม ซึ่งแบบจำลองนี้จะใช้ข้อมูลในการวิเคราะห์แนวโน้มของการ

กระทำผิดซ้ำในอนาคต ตัวอย่างเช่น หากผู้กระทำผิดมีทัศนคติเชิงบวกต่อพฤติกรรมการกระทำผิดหรือ
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ได้รับแรงกดดันทางสังคมในทางลบ ระบบทำนายสามารถตรวจจับและแจ้งเตือนเจ้าหน้าที่เพื่อให้เข้า

มาแทรกแซงก่อนที่จะเกิดการกระทำผิดซ้ำได้ 

การใช้เทคโนโลยีในการทำนายพฤติกรรมเทคโนโลยีการทำนายพฤติกรรม เช่น ปัญญาประดิษฐ์ 
(Ai) หรือการวิเคราะห์ข้อมูลเชิงลึก (Predictive Analytics) สามารถนำมาใช้ร่วมกับทฤษฎีพฤติกรรม
ตามแผน (Tpb) เพ่ือเพ่ิมประสิทธิภาพในการทำนายและป้องกันการกระทำความผิดซ้ำ งานวิจัยล่าสุด
ได้แสดงให้เห็นถึงประสิทธิภาพของ Ai ในการทำนายพฤติกรรมอาชญากรรมและการกระทำผิดซ้ำใน
ปี 2018 ได้พัฒนาโมเดลการทำนายพฤติกรรมโดยใช้เทคนิค Random Forests และ Recurrent 
Neural Networks เพื่อทำนายความน่าจะเป็นที่ผู้กระทำผิดจะกระทำผิดซ้ำ โดยพิจารณาจากปัจจัย
ทางสังคมและพฤติกรรม ซึ่งผลการวิจัยชี้ให้เห็นถึงความสามารถของ Ai ในการตรวจจับแนวโน้มและ
ลดความเสี่ยงในการกระทำผิดซ้ำได้อย่างมีประสิทธิภาพ [9] นอกจากนี ้ในปี 2024 ได้แสดงให้เห็นถึง
การใช้ Ai ใน Predictive Policing และการเฝ้าระวังผ่าน Video Surveillance ซึ่งสามารถตรวจจับ
พฤติกรรมที่น่าสงสัยได้แบบเรียลไทม์และช่วยในการดำเนินมาตรการป้องกันล่วงหน้า การใช้งาน
ดังกล่าวช่วยเพิ่มความแม่นยำและลดข้อผิดพลาดที่อาจเกิดจากปัจจัยมนุษย์  [10] และงานของ 
Nakatumba, Nabende และ Marvin ในปี 2023 แสดงให้เห็นถึงการใช้ Shapley Additive 
Explanations (Shap) และ Lime ซึ่งเป็นเทคนิคการอธิบายผลลัพธ์ของโมเดล Ai เพื่อเพิ่มความ
เข้าใจในปัจจัยที่ส่งผลต่อการทำนายการกระทำผิดซ้ำ ทำให้การวางแผนป้องกันสามารถเจาะจงและ
โปร่งใสได้มากขึ้น [11] 

2.2.1.4 การสร้างโปรแกรมป้องกันที่มีประสิทธิภาพด้วย TPB และการทำนายพฤติกรรม 
การพัฒนาโปรแกรมป้องกันการกระทำผิดซ้ำสามารถใช้ผลการวิเคราะห์จากระบบทำนายพฤติกรรม
เพื่อปรับแต่งมาตรการให้เหมาะสมกับผู้กระทำผิดแต่ละคน โดยใช้ TPB เป็นกรอบแนวทางในการ
ปรับปรุงทัศนคติทางบวกของผู้กระทำผิดต่อการปฏิบัติตนอย่างถูกต้อง และเสริมสร้างการสนับสนุน
จากเครือข่ายสังคมให้แข็งแกร่งขึ้น ระบบทำนายพฤติกรรมจะสามารถช่วยลดอัตราการกระทำผิดซ้ำ
ได้ผ่านการแทรกแซงเชิงรุก 

2.3 ปัจจัยท่ีส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 
ความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี จำนวน 8 ปัจจัย ดังนี้ อายุเมื่อได้

รบการปล่อยตัว เพศของผู้พ้นโทษ ชนชาติของผู้พ้นโทษ ความเกี่ยวข้องกับกลุ่มอันธพาล การใช้สาร
เสพติด งานหรือระยะเวลาในการทำงานหลังจากท่ีพ้นโทษ ระดับการศึกษาของผู้รับโทษ และ การที่มี
ประวัติการทำความผิดมาแล้วติดตัว โดยปัจจัย ดังกล่าวเป็นปัจจัยที่ส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำใน
กลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำซึ่งสามารถแสดงรายละเอียดของแต่ละปัจจัยได้ ดังนี้ 
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อายุเมื่อได้รับการปล่อยตัวจากเรือนจำถือเป็นหนึ่งในปัจจัยสำคัญที่มีผลต่อโอกาสในการกระทำ
ความผิดซ้ำ งานวิจัยหลายฉบับได้ระบุถึงความสัมพันธ์ระหว่างอายุกับอัตราการกระทำผิดซ้ำ โดยเฉพาะใน
กลุ่มผู้กระทำผิดที่อายุน้อย ซึ่งพบว่ามีแนวโน้มที่จะกลับไปกระทำผิดอีกหลังจากได้รับการปล่อยตัว
มากกว่าผู้ที่มีอายุมากกว่า โดย อายุ เพศ และเชื้อชาติ พบว่าอายุเป็นตัวทำนายสำคัญของการกระทำผิด
ซ้ำ โดยเฉพาะการกระทำผิดซ้ำอย่างรุนแรง ผู้กระทำผิดที่มีอายุน้อยมักมีแนวโน้มที่จะกลับไปกระทำ
ความผิดซ้ำมากกว่า เนื่องจากความไม่มั่นคงทางอารมณ์และสังคม รวมถึงความสามารถในการปรับตัวต่อ
สภาพแวดล้อมหลังการปล่อยตัว นอกจากนี้ งานวิจัยยังชี้ให้เห็นว่าผู้ที่อายุน้อยมักขาดทรัพยากรทางสังคม
และเศรษฐกิจ ซึ่งเป็นปัจจัยที่ทำให้พวกเขาเสี่ยงต่อการกระทำผิดซ้ำสูงขึ้น [12] 

อัตราการกระทำผิดซ้ำในผู้ต้องขังที่ได้รับการปล่อยตัวในสหรัฐฯ พบว่าอัตราการกระทำผิดซ้ำมีแนวโน้ม
ลดลงตามอายุ โดยเฉพาะในกลุ่มผู้ต้องขังที่มีอายุมากขึ้น ซึ่งอาจเกิดจากการที่ผู้ต้องขังที่มีอายุมากขึ ้นมี
ความสัมพันธ์ทางสังคมที่เข้มแข็งขึ้น และมีความสามารถในการปรับตัวต่อการใช้ชีวิตในสังคมหลังการปล่อยตัว
ได้ดีขึ้น ดังนั้นความสำคัญของอายุจึงเป็นสิ่งที่ไม่อาจละเลยในการวางแผนมาตรการฟ้ืนฟูและการดูแลหลังการ
ปล่อยตัว เพื่อให้สามารถลดความเสี่ยงของการกระทำผิดซ้ำได้อย่างมีประสิทธิภาพ การออกแบบโปรแกรม
ฟ้ืนฟูที่ตอบสนองต่อความต้องการเฉพาะของผู้กระทำผิดที่อายุน้อย เช่น การฝึกอาชีพและการให้การสนับสนุน
ทางจิตสังคม อาจเป็นปัจจัยสำคัญในการลดอัตราการกระทำผิดซ้ำในกลุ่มนี้ [4] 

เพศของผู้พ้นโทษเป็นปัจจัยที่มีความสำคัญในการทำนายการกระทำผิดซ้ำในอนาคต เนื่องจากเพศมี
บทบาทสำคัญในปัจจัยเสี่ยงที่เกี่ยวข้องกับพฤติกรรมการกระทำผิดซ้ำ ผู้หญิงและผู้ชายแสดงปัจจัยเสี่ยงและ
ผลกระทบต่อการกระทำผิดซ้ำที่แตกต่างกันในหลายแง่มุม ซึ่งการวิจัยได้ให้ข้อมูลที่สนับสนุนในประเด็นนี้
อย่างชัดเจน 

ผู้หญิงมีความเสี่ยงสูงในการกระทำผิดซ้ำหากพวกเธอเคยเผชิญกับความรุนแรงในวัยเด็กหรือช่วงชีวิต

ปัจจุบัน รวมถึงปัญหาทางจิตใจ เช่น ความเครียด ภาวะซึมเศร้า และความหวาดกลัว ความสัมพันธ์กับคู่ครอง

ที่มีพฤติกรรมอาชญากรรมยังเป็นปัจจัยเสี่ยงสำคัญที่เพิ่มโอกาสการทำผิดซ้ำในกลุ่มผู้หญิง ซึ่งส่งผลให้การ

สนับสนุนด้านจิตใจที่เฉพาะเจาะจงมากกว่าผู้หญิงที่เป็นผู้กระทำผิดมีความต้องการการสนับสนุนด้านจิตใจ

และการฟื้นฟูที่เหมาะสม หากไม่ได้รับการสนับสนุนที่เพียงพอ การฟื้นฟูอาจไม่สามารถลดอัตราการกระทำ

ผิดซ้ำได้อย่างมีประสิทธิภาพ โดยเฉพาะในกลุ่มผู้หญิงที่มีความเสี่ยงสูงทางอารมณ์ การฟื้นฟูที่ไม่ตรงกับ

ความต้องการเหล่านี้อาจทำให้เกิดความล้มเหลวในการป้องกันการทำผิดซ้ำ [6] ผู้ชายมีแนวโน้มที่จะทำผิดซ้ำ

ในกรณีที่เกี่ยวข้องกับความรุนแรงและการกระทำทางกายภาพมากกว่า ขณะที่ผู้หญิงมักได้รับผลกระทบจาก

ปัจจัยทางสังคมและจิตใจ ซึ่งส่งผลให้การฟื้นฟูและการดูแลหลังปล่อยตัวจำเป็นต้องคำนึงถึงความต้องการ

เฉพาะทางของแต่ละเพศดังนั้น เพศเป็นปัจจัยสำคัญที่ต้องนำมาพิจารณาในการออกแบบมาตรการฟื้นฟูและ
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การควบคุมดูแลหลังการปล่อยตัว เพื่อให้สามารถตอบสนองต่อความต้องการเฉพาะของผู้กระทำผิดในแต่ละ

เพศได้อย่างมีประสิทธิภาพ ลดโอกาสการทำผิดซ้ำ และส่งเสริมการกลับเข้าสู่สังคมอย่างยั่งยืน [15] 

ชนชาติของผู้พ้นความผิดมีความสำคัญอย่างยิ่งในการพยากรณ์โอกาสของการทำความผิดซ้ำใน
อนาคต เนื่องจากระบบกระบวนการยุติธรรมและเครื่องมือพยากรณ์ที่ใช้อาจมีความลำเอียงทางเชื้อ
ชาติ ซึ่งส่งผลต่อการประเมินความเสี่ยงของผู้พ้นโทษจากกลุ่มเชื้อชาติต่าง ๆ งานวิจัยหลายฉบับได้
ชี้ให้เห็นถึงผลกระทบของเชื้อชาติที่เกี่ยวข้องกับการทำผิดซ้ำดังนี้ 

ความลำเอียงในการพยากรณ์ความเสี่ยง เครื่องมือพยากรณ์ความเสี่ยง เช่น COMPAS ซึ่งถูกใช้
ในการพิจารณาทัณฑ์บนและการควบคุมผู้พ้นโทษ ถูกพบว่ามีการพยากรณ์ความเสี่ยงที่ผิดพลาดใน
กลุ่มคนผิวดำมากกว่าคนผิวขาว [5] พบว่าเครื่องมือเหล่านี้มักประเมินความเสี่ยงของคนผิวดำสูงกว่า
ที่เป็นจริง ในขณะที่มักประเมินความเสี่ยงของคนผิวขาวต่ำเกินไป ซึ่งทำให้เกิดความไม่เท่าเทียมใน
การปฏิบัติและเพ่ิมโอกาสที่ผู้ต้องโทษผิวดำจะถูกจับกุมหรือถูกคุมประพฤติซ้ำมากข้ึน 

ผลกระทบจากความยากจนและสิ่งแวดล้อมที่เสียเปรียบ ชี้ให้เห็นว่าผู้ที่อาศัยในพื้นที่ที่มีความ
เสียเปรียบสูง เช่น ความยากจนและการขาดโอกาสทางเศรษฐกิจ มีแนวโน้มสูงขึ้นที่จะกลับไปกระทำ
ความผิดซ้ำ ซึ่งในกลุ่มผู้พ้นโทษผิวดำ ความเสียเปรียบในสภาพแวดล้อมเหล่านี้มักเป็นปั จจัยหลักที่
เพ่ิมความเสี่ยงในการทำผิดซ้ำมากกว่าปัจจัยส่วนบุคคลอ่ืน ๆ [17] 

ความไม่สมดุลในปัจจัยเสี่ยง จากรายงาน [18] แสดงให้เห็นว่าแม้ผู้พ้นโทษผิวดำจะมีปัจจัย
เสี่ยงน้อยกว่าผู้พ้นโทษผิวขาว แต่พวกเขากลับมีอัตราการทำผิดซ้ำสูงกว่า ซึ่งอาจเกิดจากความไม่
สมดุลในการบังคับใช้กฎหมายและการดูแลภายใต้ระบบควบคุมที่เข้มงวดกว่า ทำให้เกิดความเหลื่อม
ล้ำที่ไม่สามารถอธิบายได้ด้วยปัจจัยเสี่ยงพ้ืนฐานเท่านั้น ชนชาติของผู้พ้นโทษจึงมีบทบาทสำคัญในการ
ทำความผิดซ้ำ ไม่ใช่เพียงจากปัจจัยทางเศรษฐกิจและสังคม แต่ยังรวมถึงความลำเอียงในระบบ
พยากรณ์และการบังคับใช้กฎหมาย การพิจารณาความเสี่ยงจึงต้องคำนึงถึงความเท่าเทียมและความ
ยุติธรรมในการปฏิบัติอย่างรอบคอบเพื่อลดโอกาสในการเกิดความลำเอียงที่ส่งผลต่อการทำผิดซ้ำใน
กลุ่มผู้พ้นโทษเชื้อชาติต่าง ๆ 

ความเกี่ยวข้องกับกลุ่มอันธพาลถือเป็นปัจจัยสำคัญที่ส่งผลต่อการกระทำผิดซ้ำหลังการปล่อย
ตัวจากเรือนจำ งานวิจัยหลายชิ้นชี้ให้เห็นว่าการมีส่วนร่วมกับกลุ่มอันธพาลเพ่ิมความเสี่ยงของการทำ
ผิดซ้ำอย่างมาก เนื่องจากการเกี่ยวข้องกับกลุ่มเหล่านี้มีอิทธิพลต่อพฤติกรรมและการกลับเข้าสู่
กิจกรรมอาชญากรรม 

เครือข่ายทางสังคมและการสนับสนุนจากกลุ่มการเป็นสมาชิกของกลุ่มอันธพาลช่วยสร้าง
เครือข่ายทางสังคมที่สนับสนุนการกระทำผิด ซึ่งเป็นปัจจัยสำคัญที่ทำให้ผู้ที่พ้นโทษมีโอกาสกลับเข้าสู่
กิจกรรมทางอาชญากรรมหลังการปล่อยตัวพบว่า ผู้ที่เกี่ยวข้องกับกลุ่มอันธพาลมีแนวโน้มที่จะกลับมา 
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กระทำผิดซ้ำสูงกว่าผู ้ที ่ไม่ได้เกี ่ยวข้อง เนื ่องจากพวกเขายังคงเชื ่อมโยงกับเครือข่าย
อาชญากรรมท่ีเสริมสร้างพฤติกรรมทางลบและทำให้การกลับคืนสู่สังคมเป็นไปได้ยาก [19] 

การส่งเสริมพฤติกรรมรุนแรงการมีส่วนร่วมกับกลุ่มอันธพาลยังส่งผลให้มีพฤติกรรมรุนแรงและ
การทำผิดซ้ำอย่างรุนแรงมากขึ้นชี้ให้เห็นว่าผู้ที่เคยเป็นสมาชิกกลุ่มอันธพาล โดยเฉพาะในกลุ่มเยาวชน 
มีโอกาสที่จะกระทำผิดซ้ำที่รุนแรงกว่า เนื่องจากพวกเขาได้รับการสนับสนุนจากกลุ่มในการกระทำผิด
ซ้ำที่เก่ียวข้องกับความรุนแรงและการทำผิดซ้ำที่เป็นรูปแบบเฉพาะ [20] 

ระยะเวลาของการทำผิดซ้ำจากความเชื่อมโยงที่มีของสมาชิกกลุ่มอันธพาลมักมีแนวโน้มที่จะ
ทำผิดซ้ำเร็วกว่าเมื่อเปรียบเทียบกับผู้ที่ไม่ได้เกี่ยวข้องกับกลุ่ม เนื่องจากการเชื่อมโยงกับเครือข่ายที่
เสริมสร้างการกระทำผิดซ้ำอย่างรวดเร็วหลังการปล่อยตัวโดยหากยิ่งมีความสัมพันธ์ที่ใกล้ชิดมากก็จะ
ยิ่งส่งผลให้ระยะเวลาในส่วนนี้เกิดได้เร็วกว่ากลุ่มคนที่ไม่ได้มีความสัมพันธ์กับกลุ่มอันธพาล [25] 

การกระทำผิดซ้ำที่เกี ่ยวข้องกับยาเสพติดนอกจากนี้ยังชี ้ให้เห็นว่าผู้ที ่เป็นสมาชิกของกลุ่ม
อันธพาลมักเกี่ยวข้องกับการค้ายาเสพติดและกิจกรรมที่ผิดกฎหมาย ซึ่งเป็นสาเหตุสำคัญของการ
กระทำผิดซ้ำ การเป็นสมาชิกของกลุ่มอันธพาลส่งเสริมให้พวกเขามีโอกาสสูงขึ้นในการกลับเข้าสู่ระบบ
ค้ายาเสพติดและการกระทำผิดซ้ำที่เก่ียวข้องกับยา [21] 

ความเกี่ยวข้องกับกลุ่มอันธพาลจึงเป็นปัจจัยที่ต้องคำนึงถึงในการพัฒนาโปรแกรมฟื้นฟูและ
การควบคุมดูแลหลังการปล่อยตัว การจัดการปัจจัยนี้อย่างเหมาะสมสามารถช่วยลดความเสี่ยงของ
การทำผิดซ้ำและส่งเสริมการกลับคืนสู่สังคมที่ยั่งยืนได้อย่างมีประสิทธิภาพ [22] 

การใช้สารเสพติดมีบทบาทสำคัญในการทำนายโอกาสของการทำผิดซ้ำหลังจากการปล่อยตัว
จากเรือนจำ เนื่องจากสารเสพติดมีผลกระทบต่อทั้งสภาพจิตใจ พฤติกรรม และการดำเนินชีวิตของผู้
พ้นโทษ ซึ่งทำให้การฟื้นฟูและการปรับตัวเข้าสู่สังคมใหม่มีความท้าทาย งานวิจัยหลายฉบับได้ยืนยัน
ถึงบทบาทของสารเสพติดในฐานะปัจจัยเสี่ยงสำคัญของการทำผิดซ้ำสามารถแบ่งออกเป็นหัวข้อ
ต่อไปนี้ 

สารเสพติดเป็นตัวทำนายสำคัญของการกระทำผิดซ้ำ ผลกระทบของการใช้สารเสพติดใน
กระบวนการฟ้ืนฟูหลังการปล่อยตัว พบว่าผู้ที่มีประวัติการใช้สารเสพติดมักเผชิญกับความยากลำบาก
ในการปรับตัวเข้าสู่สังคมใหม่หลังการปล่อยตัว ทำให้พวกเขามีโอกาสสูงในการกลับไปใช้สารเสพติด
และกระทำผิดซ้ำ การที่สารเสพติดมีบทบาทในการกระตุ้นพฤติกรรมที่ขัดต่อกฎหมายยังส่งผลให้ผู้พ้น
โทษมีความเสี่ยงมากขึ้นในการถูกจับกุมหรือคุมขังซ้ำ [23]  

ความแตกต่างระหว่างพ้ืนที่ชนบทและเมือง การใช้แอลกอฮอล์และโคเคนในทั้งพ้ืนที่ชนบทและ
เมืองมีความเกี่ยวข้องกับการทำผิดซ้ำอย่างมีนัยสำคัญ ผู้ใช้สารเสพติดในพื้นที่เมืองมีแนวโน้มที่จะ
เข้าถึงยาเสพติดได้ง่ายกว่า ทำให้พวกเขามีความเสี่ยงสูงขึ้นในการกลับไปสู่พฤติกรรมทางอาชญากรรม
ทั้งนี้พ้ืนที่ชนบทยังแสดงให้เห็นว่าผู้ที่มีปัญหาการใช้สารเสพติดจะขาดการสนับสนุนและการบำบัดที่ 
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เพียงพอ ซึ่งทำให้พวกเขามีความเสี่ยงสูงขึ้นในการกระทำผิดซ้ำได้ง่ายยิ่งขึ้น [26] สารเสพติดที่
รุนแรง เช่น แอมเฟตามีน ผู้ที่ใช้แอมเฟตามีนมีความเสี่ยงสูงกว่าผู้ใช้สารเสพติดประเภทอ่ืน ๆ ในการ
กระทำผิดซ้ำเนื่องจากแอมเฟตามีนเป็นสารเสพติดที่มีผลกระทบต่อจิตใจ [27] และพฤติกรรมอย่าง
รุนแรง การใช้แอมเฟตามีนส่งผลให้เกิดความรุนแรงในพฤติกรรมและการเสพติดที่ยากต่อการบำบัด 
ซึ่งส่งผลให้ผู้พ้นโทษที่ติดสารเสพติดนี้มีแนวโน้มที่จะกลับไปใช้สารเสพติดและกระทำผิดซ้ำมากข้ึน 

การบำบัดสารเสพติดและการควบคุมประพฤติ ชี้ให้เห็นว่าการบำบัดและการฟื้นฟูสารเสพติด
ในระหว่างการควบคุมประพฤติสามารถลดอัตราการกระทำผิดซ้ำได้อย่างมีประสิทธิภาพ ผู้ที่ได้รับการ
บำบัดสารเสพติดที่เหมาะสมมีโอกาสสูงที่จะปรับตัวเข้าสู่สังคมใหม่ได้อย่างประสบความสำเร็จการ
บำบัดที่มีประสิทธิภาพสามารถลดความเสี่ยงในการกลับมาทำผิดซ้ำและเสริมสร้างโอกาสในการฟ้ืนฟู 
อย่างยั่งยืน [28] 

การติดตามผลและการควบคุมการใช้สารเสพติด ในการการติดตามผลอย่างต่อเนื่องสำหรับผู้ที่
มีประวัติการใช้สารเสพติดหลังการปล่อยตัวมีความสำคัญอย่างมาก ผู้ที่ไม่ได้รับการสนับสนุนและการ
ติดตามอย่างต่อเนื่องมักจะมีโอกาสกลับไปใช้ยาเสพติดและกระทำผิดซ้ำมากขึ้น การควบคุมและการ
ติดตามผลการบำบัดที่สม่ำเสมอจึงมีบทบาทสำคัญในการลดความเสี่ยงนี้ [29] การใช้สารเสพติดถือ
เป็นหนึ่งในปัจจัยหลักที่ส่งผลให้เกิดการทำผิดซ้ำหลังการปล่อยตัว การบำบัดและการฟื้นฟูอย่าง
ต่อเนื่อง รวมถึงการติดตามผลและการสนับสนุนผู้พ้นโทษที่มีปัญหาการใช้สารเสพติด มีบทบาทสำคัญ
ในการลดความเสี่ยงของการกลับเข้าสู่กระบวนการยุติธรรมและช่วยให้พวกเขาสามารถปรับตัวกลับ
เข้าสู่สังคมได้อย่างยั่งยืน 

ความเกี่ยวข้องระหว่างการจ้างงานหลังการปล่อยตัวกับการลดอัตราการกระทำผิดซ้ำเป็น
หัวข้อที่ได้รับการวิจัยอย่างกว้างขวาง โดยเน้นให้เห็นถึงบทบาทสำคัญของการจ้างงานในฐานะปัจจัย
สำคัญในการลดความเสี่ยงในการกระทำผิดซ้ำ บทบาทของการจ้างงานมีความสำคัญทั้งในด้านการ
เสริมสร้างความม่ันคงทางเศรษฐกิจและความสามารถในการปรับตัวเข้าสู่สังคมใหม่ของผู้พ้นโทษ 

ความสำคัญของการจ้างงานทันทีหลังการปล่อยตัวชี้ให้เห็นว่าผู้ที่สามารถหางานทำได้ทันทีหลัง
การปล่อยตัวมีแนวโน้มที่จะลดอัตราการทำผิดซ้ำ การได้งานไม่เพียงแต่สร้างความมั่นคงทางเศรษฐกิจ 
แต่ยังช่วยให้ผู้พ้นโทษได้รับความรู้สึกที่มีคุณค่าในสังคมและเพ่ิมแรงจูงใจในการปฏิบัติตามกฎหมาย 

ผลของโปรแกรมการศึกษาและการฝึกอบรมระหว่างคุมขังพบว่าการศึกษาและการฝึกงานใน
ระหว่างที่อยู่ในเรือนจำมีผลบวกต่อการหางานหลังปล่อยตัว ผู้ที่เข้าร่วมโปรแกรมเหล่านี้มักจะมี
โอกาสสูงในการได้งานทำหลังการปล่อยตัว ซึ่งมีผลในการลดการกระทำผิดซ้ำ [13] 

คณุภาพของการจา้งงานหลงัปลอ่ยตวัแสดงใหเ้ห็นว่าคณุภาพของงานที่ไดร้บัหลงัจากการปลอ่ย

ตวัมีผลโดยตรงต่อโอกาสในการกระท าผิดซ า้ ผูท้ี่ไดง้านที่มั่นคงและมีค่าตอบแทนที่ดีมีโอกาสนอ้ยกว่าที่

จะกลบัไปมีปฏิสมัพนัธก์บักระบวนการยตุิธรรมอีกครัง้ เม่ือเปรียบเทียบกบัผูท้ี่ไดง้านที่ไม่มี 
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ความมั่นคงประวัติการทำงานก่อนการถูกคุมขังพบว่าผู้ที่มีประวัติการทำงานที่ดีและมั่นคงก่อนการถูก
คุมขังมีโอกาสสูงกว่าที่จะหางานทำหลังการปล่อยตัวและมีความเสี่ยงต่ำกว่าในการกระทำผิดซ้ำ  
ปัจจัยเช่นเชื้อชาติยังส่งผลต่อโอกาสในการจ้างงานของผู้พ้นโทษเช่นกัน โดยเฉพาะอย่างยิ่งผู้พ้นโทษที่
เป็นคนผิวดำมักจะมีโอกาสน้อยกว่าในการได้งานหลังการปล่อยตัว [30] 

โปรแกรมปล่อยตัวจากเรือนจำและการจ้างงานประเมินผลของโปรแกรมการปล่อยตัวจาก
เรือนจำที่เชื่อมต่อกับการหางานทำ พบว่าโปรแกรมเหล่านี้มีประสิทธิภาพในการลดอัตราการกระทำ
ผิดซ้ำอย่างมีนัยสำคัญ เนื่องจากช่วยเตรียมผู้พ้นโทษให้พร้อมสำหรับการหางานทำและมีทักษะที่
สอดคล้องกับความต้องการในตลาดงานเหล่านี้ การจ้างงานหลังการปล่อยตัวถือเป็นปัจจัยสำคัญที่
ช่วยลดความเสี่ยงของการทำผิดซ้ำ นอกจากการได้งานทำแล้ว การได้รับงานที่มีคุณภาพและการเข้า
ร่วมโปรแกรมฝึกอบรมในระหว่างการคุมขังยังเป็นตัวช่วยเสริมที่สำคัญในการฟื้นฟูและช่วยให้ผู ้พ้น
โทษสามารถปรับตัวกลับเข้าสู่สังคมได้อย่างมีประสิทธิภาพ [31] 

การศึกษามีบทบาทสำคัญในการลดอัตราการกระทำผิดและช่วยให้บุคคลสามารถปรับตัวเขา้สู่
สังคมใหม่ได้อย่างมีประสิทธิภาพ หลายงานวิจัยได้ชี้ให้เห็นถึงความสัมพันธ์ระหว่างระดับการศึกษากับ
โอกาสในการกระทำผิด ดังนี้ 

ระดับการศึกษาที่สูงขึ้นช่วยลดโอกาสในการกระทำผิด ผู้ที่มีการศึกษาสูงกว่ามักมีโอกาสเข้าถึง
งานที่มีความมั่นคงและรายได้ที่สูงกว่า ทำให้พวกเขาหลีกเลี่ยงความจำเป็นที่จะหันไปสู่การกระทำผิด 
เนื่องจากความมั่นคงทางเศรษฐกิจที่ดีขึ ้นช่วยลดแรงจูงใจในการก่ออาชญากรรม  [32] ผู้ที ่ได้รับ
การศึกษาระดับสูงมักมีทักษะในการจัดการกับปัญหาทางสังคมและอารมณ์ที่ดีขึ้น ส่งผลให้มีโอกาส
น้อยกว่าที่จะมีพฤติกรรมผิดกฎหมาย 

การปฏิรูปการศึกษาช่วยพัฒนาพฤติกรรมทางสังคมการศึกษา [33] แสดงให้เห็นว่าการปฏิรูป
การศึกษามีผลโดยตรงต่อการพัฒนาพฤติกรรมทางสังคมของบุคคล ซึ่งทำให้พวกเขามีแนวโน้มที่จะ
หลีกเลี่ยงการกระทำผิดกฎหมาย การปรับปรุงทักษะการทำงานและความสามารถในการแก้ปัญหา
ส่วนตัวช่วยให้บุคคลสามารถควบคุมพฤติกรรมและปฏิบัติตามกฎหมายได้ดีขึ้น 

การศึกษาในระหว่างที่ถูกคุมขังช่วยลดการทำผิดซ้ำพบว่าการให้โอกาสในการศึกษาและการฝึก
ทักษะทางวิชาชีพในระหว่างการคุมขังช่วยลดโอกาสในการทำผิดซ้ำได้อย่างมีนัยสำคัญ ผู้ที่เข้าร่วม
โปรแกรมการศึกษามีโอกาสน้อยกว่าที่จะกลับเข้าสู่ระบบอาชญากรรมหลังจากการปล่อยตัว เนื่องจาก
พวกเขามีทักษะที่สามารถนำไปใช้ในการประกอบอาชีพได้ [34]. 

ผลกระทบของการสำเร็จการศึกษาต่อพฤติกรรมอาชญากรรมพบว่าผู ้ที ่สำเร็จการศึกษา
ระดับสูงไม่เพียงแค่มีโอกาสได้รับงานที่ดีขึ้น แต่ยังมีแนวโน้มที่จะพัฒนาทักษะการคิดวิเคราะห์ที่ชว่ย
ให้พวกเขามีวิจารณญาณที่ดีขึ้นในการตัดสินใจ โดยเฉพาะอย่างยิ่งในการหลีกเลี่ยงกิจกรรมที่ผิ ด
กฎหมาย การศึกษาช่วยส่งเสริมให้บุคคลมีความสามารถในการปรับตัวและพัฒนาตัวเองใน 
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สภาพแวดล้อมที่เปลี่ยนแปลงไปการเข้าถึงการศึกษาเป็นเครื่องมือในการลดอาชญากรรมระยะยาว
ระบุว่าผู้ที่มีโอกาสในการศึกษาที่ดีกว่ามักจะมีแนวโน้มลดลงในการเข้าไปพัวพันกับอาชญากรรมใน
ระยะยาว ทั้งนี้เนื่องจากการศึกษาเป็นเครื่องมือที่ช่วยเสริมสร้างโอกาสทางอาชีพและลดแรงกด ดัน
ทางเศรษฐกิจที่อาจผลักดันให้เกิดการกระทำผิดกฎหมาย [35] การศึกษาเป็นปัจจัยที่ช่วยลดความ
เสี่ยงของการกระทำผิด โดยเฉพาะในกลุ่มผู้ที่ได้รับโอกาสในการเข้าถึงการศึกษาที่ดีและโปรแกรม
ฝึกอบรมที่เน้นพัฒนาทักษะการใช้ชีวิต การให้การศึกษาที่ครอบคลุมและมีคุณภาพในกลุ่มผู้ถูกคุมขัง
หรือผู้ที่เคยกระทำผิดมาก่อนจึงเป็นเครื่องมือสำคัญในการลดอัตราการกระทำผิดซ้ำ 

ความสัมพันธ์ระหว่างประวัติอาชญากรรมและการกระทำผิดซ้ำแสดงให้เห็นถึงความสอดคล้อง
กันอย่างชัดเจน โดยงานวิจัยหลายฉบับยืนยันว่า ประวัติอาชญากรรมและปัจจัยที่เกี่ยวข้องเป็นตัว
ทำนายที่สำคัญของการทำผิดซ้ำผลกระทบของประวัติอาชญากรรมที่มีต่อการทำผิดซ้ำ ของผู้ที่มี
ประวัติอาชญากรรมมาก่อน โดยเฉพาะผู้ที่เกี่ยวข้องกับอาชญากรรมรุนแรง มีแนวโน้มที่จะทำผิดซ้ำ
มากขึ้นโดยที่ผู้กระทำผิดในระดับรัฐบาลกลาง(สำนักงานตำรวจระดับจังหวัดหรือภูมิภาค)ที่เคยมี
ประวัติอาชญากรรมมาก่อนมีโอกาสกลับมากระทำผิดซ้ำสูงกว่าผู้ที่ไม่มีประวัติ [36] 

ความเสี่ยงที่ลดลงเมื่อเวลาผ่านไป ความเสี่ยงในการกระทำผิดซ้ำของผู้พ้นโทษจะลดลงหาก
พวกเขาไม่กระทำผิดใหม่ในช่วงระยะเวลาที่ยาวนานพอ ทำให้เป็นไปได้ว่าผู้ที่มีประวัติอาชญากรรม
เก่าโดยที่หากมีการเว้นช่วยเป็นระยะเวลานานแต่ยังคงมีการก่อเหตุอยู่เป็นไปได้ว่าจะอาศัยช่วงหรือจง
ใจที่จะก่อเหตุหลังเวลาผ่านไปเพื่อทำให้ดูเหมือนว่ามีความพยายามในการกลับตัวในสังคมแต่ หาก
ได้รับการสนับสนุนที่เพียงพอ โอกาสที่จะกระทำผิดซ้ำจะลดลงอย่างมีนัยสำคัญ [37] 

บทบาทของโอกาสในการจ้างงานและการฟื้นฟูชี ้ให้เห็นว่า ผู้ที่ไม่สามารถเข้าถึงใบอนุญาต
ประกอบอาชีพเนื่องจากประวัติอาชญากรรมมีความเสี่ยงสูงที่จะกลับมากระทำผิดซ้ำ เนื่องจากขาด
โอกาสในการทำงานและการสนับสนุนทางสังคม การไม่สามารถกลับเข้าสู่ระบบเศรษฐกิจที่ถูกต้อง
เป็นปัจจัยหนึ่งที่ทำให้ผู้พ้นโทษมีแนวโน้มที่จะกระทำผิดซ้ำ เมื่อปัจจัยชีวิตอื่น ๆ ส่งผลทำให้ไม่ที
ทางเลือก [38] การศึกษานโยบายการฟื้นฟูและการสนับสนุนการศึกษานโยบายการฟื้นฟูผู้พ้นโทษ
และการสนับสนุนหลังการปล่อยตัว เช่น การให้โอกาสทางการทำงานและการบำบัดที่มีประสิทธิภาพ 
เป็นปัจจัยที่ช่วยลดอัตราการกระทำผิดซ้ำอย่างมีนัยสำคัญ การจัดหาการศึกษาและการบำบัดทาง
จิตใจเป็นส่วนสำคัญในการป้องกันการกลับเข้าสู่ระบบอาชญากรรม [39] ความซับซ้อนของประวัติ
อาชญากรรมและการทำผิดซ้ำยังชี้ให้เห็นว่าประวัติอาชญากรรมไม่เพียงแต่มีผลต่อการกระทำผิดซ้ำ
เท่านั้น แต่ยังส่งผลต่อภาพลักษณ์ของผู้พ้นโทษในสังคม การที่ถูกมองว่าเป็นบุคคลที่ไม่น่าไว้วางใจทำ
ให้ขาดโอกาสในด้านการทำงาน ซึ่งเป็นปัจจัยสำคัญท่ีทำให้พวกเขาหันกลับไปกระทำผิดซ้ำ [28] 
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ตารางที่ 2-1  ปัจจัยที่ส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 

ปัจจัยท่ีส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 
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 [1]         
 [2]         
 [3]         
 [4]         
 [5]         
 [6]         
 [7]         
 [8]         
 [9]         
[10]         
[11]         
[12]         
[13]         
[14]         
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ตารางที่ 2-2 (ต่อ) 

ปัจจัยท่ีส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำในกลุ่มผู้กระทำความผิดซ้ำภายในระยะเวลา 3 ปี 
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[15]         
[16]         
[17]         
[18]         
[19]         
[20]         
[21]         
[22]         
[23]         
[24]         
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[26]         
[27]         
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[29]         

 

  



 

 

 

17 
 

บทที่3  

วิธีการด าเนินการวิจยั 

จากการศึกษาทฤษฎีและงานวิจัยที่เกี่ยวข้องพบว่า การวิเคราะห์ปัจจัยที่ส่งผลต่อการ
กระทำความผิดซ้ำในผู้พ้นโทษภายในระยะเวลา 3 ปี ใช้ได้ผลดีและเหมาะสมที่สุดด้วยการ
ประยุกต์ใช้ Correlation Matrix ในการวิเคราะห์ความสัมพันธ์ และการสร้างโมเดล Logistic 
Regression เพื่อทำนายความน่าจะเป็นของการกระทำผิดซ้ำ โดยในส่วนของข้อมูล ผู้วิจัยใช้
ข้อมูลจาก NIJ's Recidivism Challenge ซึ่งประกอบด้วยข้อมูลประชากร ประวัติอาชญากรรม 
และการใช้สารเสพติด พร้อมทั้งเพิ่มเติมการวิเคราะห์ข้อมูลจากตัวแปรสำคัญที่เกี่ยวข้อง เช่น 
ระดับการศึกษาและสถานะการจ้างงาน การวิเคราะห์เชิงลึกนี้ใช้เครื่องมือและเทคนิคต่างๆ เช่น 
Python (Pandas, Seaborn, Sklearn) เป็นต้น เพื ่อการจัดการข้อมูลและการพัฒนาโมเดล 
โดยมีขั้นตอนดังต่อไปนี้ 

3.1  โมเดลงานวิจัย 
3.2  การจัดเตรียมข้อมูล 
3.3  การหาความสัมพันธ์ของปัจจัย 
3.4  การสร้างแบบจำลองและการวัดประสิทธิภาพ 

 

3.1  โมเดลงานวิจัย 
 

 

 

 

 

 

 

ในการศึกษาถึงตัวปัจจัยที่คาดว่าน่าจะส่งผลต่อการกระทำความผิดซ้ำนั้นจำ เป็นต้องทำ
การเลือกปัจจัยที่คาดว่าน่าจะส่งผลด้วยวิธีดังนี้ 
 

 

ภาพที่ 3-1 โมเดลงานวิจัย 
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การวิเคราะห์วิเคราะห์ปัจจัยด้วยการสร้างตารางเมทริกซ์สหสัมพันธ์ (Correlation Matrix) เพื่อดู
ความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปร เช่น การเชื่อมโยงระหว่างอายุ, ระดับการศึกษา, ประวัติอาชญากรรม และ
สถานภาพทางสังคมกับการกลับมากระทำผิดซ้ำซึ่งเป็นผลที่ต้องการโดยมีค่า สัมประสิทธิ์สหสัมพันธ์ 
(correlation coefficient) ระหว่างตัวแปรต่าง ๆ จะถูกนำมาพิจารณา โดยตัวแปรที่มีความสัมพันธ์สูงและ
การทำการสกัดปัจจัยแฝง (Factor Extraction) ใช้ข้อมูลจาก Correlation Matrix ในการระบุและสกัด
ป ัจจ ัยแฝงโดยว ิธ ีการเช ่น Principal Component Analysis (PCA) หร ือ Maximum Likelihood 
Estimation เพ่ือดึงปัจจัยที่มีผลต่อการกลับมากระทำผิดซ้ำ 

การตรวจสอบผลการวิเคราะห์เมื่อได้ปัจจัยที่สำคัญแล้ว จะนำไปสร้างแบบจำลองการทำนายความ
เสี่ยงในการกลับมากระทำผิดซ้ำ โดยใช้วิธี Logistic Regression เพ่ือประเมินความน่าจะเป็นที่ 

ผู้กระทำผิดจะกลับมากระทำผิดซ้ำตรวจสอบประสิทธิภาพของแบบจำลองที ่ได้โดยใช้วิธีการ
ประเมิน เช่น ROC Curve และ Confusion Matrix เพื่อตรวจสอบความแม่นยำของการทำนายทำให้ผล
การวิเคราะห์จะแสดงให้เห็นถึงความเป็นไปได้ของปัจจัยที่ถูกสกัดจาก Correlation Matrix ในการทำนาย
ความเสี่ยงของการกลับมากระทำผิดซ้ำ 

3.2  การจัดเตรียมข้อมูล 
ในงานวิจัยนี้ ได้มีการจัดเตรียมข้อมูลโดยใช้ชุดข้อมูลที่แบ่งออกเป็นสองส่วน ดังนี้ ชุดข้อมูลสำหรับ

การฝึกอบรม (Train dataset) และชุดข้อมูลสำหรับการทดสอบ (Test dataset) เป็นข้อมูลจาก NIJ's 
Recidivism Challenge ที่ใช้ในงานวิจัยนี้ครอบคลุมผู้พ้นโทษประมาณ 26,000 รายในรัฐจอร์เจีย ที่ได้รับ
การปล่อยตัวในระหว่างปี 2013 ถึง 2015 โดยมีการติดตามพฤติกรรมการกระทำผิดซ้ำในระยะเวลา 3 ปี
หลังพ้นโทษ โดยข้อมูลส่วนนี้หมายถึงข้อมูลการติดตามพฤติกรรมตามหัวข้อของทาง NIJ ในระยะเวลา 3 
ปี นับจากวันที่ทำการปล่อยตัวผู้กระทำความผิดข้อมูลครอบคลุมทั้งข้อมูลประชากร เช่น อายุ เพศ และ
เชื้อชาติรวมถึงประวัติอาชญากรรมประวัติการใช้สารเสพติด และข้อมูลการจ้างงานหลังพ้นโทษโดยมี
รายละเอียดดังนี้ 

3.2.1 ข้อมูลชุด  
จำนวนข้อมูลทั้งหมด 18,028 รายการ การกระจายตามเพศ เพศชาย (Male) 15,811 

ราย เพศหญิง (Female) 2,217 รายการกระจายตามเชื้อชาติ คนผิวดำ (Black) 10,313 ราย คนผิว
ขาว (White) 7,715 ราย ข้อมูลชุด Test dataset จำนวนข้อมูลทั้งหมด 7,807 รายการ การกระจาย
ตามเพศ เพศชาย (Male) 6,857 ราย เพศหญิง (Female) 950 ราย การกระจายตามเชื้อชาติ คนผิว
ดำ (Black) 4,534 ราย คนผิวขาว (White) 3,273 ราย 
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ภาพที่ 3-2 ตัวอย่างข้อมูลรูปภาพ 

 

ตารางท่ี 3-1  NIJ Recidivism Challenge 
ชื่อของคอลลัม ชนิดข้อมูล คำอธิบาย 

ID int64 รหัสประจำตัวเฉพาะของ
แต่ละบุคคลในชุดข้อมูล 

Gender object เพศของบุคคล 
Race object เชื้อชาติของบุคคล 
Age_at_Release object อายุของบุคคลเมื่อได้รับ

การปล่อยตัวจากเรือนจำ 
Residence_PUMA int64 รหัสพ้ืนที่ที่อยู่อาศัย 
Gang_Affiliated object มีความเก่ียวข้องกับแก๊ง

อาชญากรรมหรือไม่ 
Supervision_Risk_Score_First float64 คะแนนประเมินความเสี่ยง

ในการควบคุมครั้งแรก 
Supervision_Level_First object ระดับของการควบคุมครั้ง

แรก 
Education_Level object ระดับการศึกษาสูงสุดที่

ได้รับ 
Dependents object จำนวนผู้อยู่ในความ

อุปการะ 
Prison_Offense object ประเภทของความผิดที่ทำ

ให้ต้องโทษจำคุก 
Prison_Years object จำนวนปีที่ถูกจำคุก 
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ตารางท่ี 3-1(ต่อ) 
ชื่อของคอลลัม ชนิดข้อมูล คำอธิบาย 

Prior_Arrest_Episodes_Felony object จำนวนครั้งที่เคยถูกจับกุม
ในคดีอาญาร้ายแรง 

Prior_Arrest_Episodes_Misd object จำนวนครั้งที่เคยถูกจับใน
คดีลหุโทษ 

Prior_Arrest_Episodes_Violent object จำนวนครั้งที่เคยถูกจับใน
คดีใช้ความรุนแรง 

Prior_Arrest_Episodes_Property object จำนวนครั้งที่เคยถูกจับใน
คดีทรัพย์สิน 

Prior_Arrest_Episodes_Drug object จำนวนครั้งที่เคยถูกจับใน
คดียาเสพติด 

Prior_Arrest_Episodes_ 
PPViolationCharges 

object จำนวนครั้งที่ถูกจับจากการ
ละเมิดเง่ือนไขคุมประพฤติ 

Prior_Arrest_Episodes_DVCharges bool เคยถูกจับในคดีความ
รุนแรงในครอบครัวหรือไม่ 

Prior_Arrest_Episodes_GunCharges bool เคยถูกจับในคดีอาวุธปืน
หรือไม่ 

Prior_Conviction_Episodes_Felony object จำนวนครั้งที่ถูกตัดสินใน
คดีอาญาร้ายแรง 

Prior_Conviction_Episodes_Misd object จำนวนครั้งที่ถูกตัดสินในคดี
ลหุโทษ 

Prior_Conviction_Episodes_Viol bool เคยถูกตัดสินในคดีใช้ความ
รุนแรงหรือไม่ 

Prior_Conviction_Episodes_Prop object จำนวนครั้งที่ถูกตัดสินในคดี
ทรัพย์สิน 

Prior_Conviction_Episodes_Drug object จำนวนครั้งที่ถูกตัดสินในคดี
ยาเสพติด 

Prior_Conviction_Episodes_ 
PPViolationCharges 

bool เคยถูกตัดสินจากการ
ละเมิดเง่ือนไขคุมประพฤติ
หรือไม่ 
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ตารางท่ี 3-1(ต่อ) 
ชื่อของคอลลัม ชนิดข้อมูล คำอธิบาย 

Prior_Conviction_Episodes_DomesticViolence 
Charges 

bool เคยถูกตัดสินในคดี
ความรุนแรงใน
ครอบครัวหรือไม่ 

Prior_Conviction_Episodes_GunCharges bool เคยถูกตัดสินในคดี
อาวุธปืนหรือไม่ 

Prior_Revocations_Parole bool เคยถูกเพิกถอนทัณฑ์
บนหรือไม่ 

Prior_Revocations_Probation bool เคยถูกเพิกถอนการคุม
ประพฤติหรือไม่ 

Condition_MH_SA bool มีเงื่อนไขเกี่ยวกับ
สุขภาพจิตหรือการใช้
สารเสพติด 

Condition_Cog_Ed bool มีเงื่อนไขให้เข้าร่วม
โปรแกรมการศึกษา/
พฤติกรรม 

Condition_Other bool มีเงื่อนไขอ่ืนๆ 
Violations_ElectronicMonitoring bool เคยละเมิดระบบ

ติดตามด้วยอุปกรณ์
อิเล็กทรอนิกส์ 

Violations_Instruction bool เคยละเมิดคำสั่งจาก
เจ้าหน้าที่ 

Violations_FailToReport bool ขาดการรายงานตัว 
Violations_MoveWithoutPermission bool ย้ายที่อยู่โดยไม่ได้รับ

อนุญาต 
Delinquency_Reports object จำนวนรายงานการ

กระทำผิดระหว่างคุม
ประพฤติ 
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ตารางท่ี 3-1(ต่อ) 
ชื่อของคอลลัม ชนิดข้อมูล คำอธิบาย 

Program_Attendances object จำนวนครั้งที่เข้าร่วม
โปรแกรม 

Program_UnexcusedAbsences object จำนวนครั้งที่ขาดโปรแกรม
โดยไม่มีเหตุผล 

Residence_Changes object จำนวนครั้งที่เปลี่ยนที่อยู่
อาศัย 

Avg_Days_per_DrugTest float64 จำนวนวันเฉลี่ยต่อการ
ตรวจสารเสพติด 

DrugTests_THC_Positive float64 ผลบวกจากการตรวจสาร 
THC 

DrugTests_Cocaine_Positive float64 ผลบวกจากการตรวจสาร 
Cocaine 

DrugTests_Meth_Positive float64 ผลบวกจากการตรวจ 
Methamphetamine 

DrugTests_Other_Positive float64 ผลบวกจากการตรวจสาร
อ่ืนๆ 

Percent_Days_Employed float64 ร้อยละของวันที่มีงานทำ 
Jobs_Per_Year float64 จำนวนงานเฉลี่ยต่อปี 
Employment_Exempt bool ได้รับการยกเว้นจากข้อ

กำหนดการทำงานหรือไม่ 
Recidivism_Within_3years bool กระทำผิดซ้ำภายใน 3 ปี

หรือไม่ 
Recidivism_Arrest_Year1 bool ถูกจับอีกภายในปีที่ 1 

หรือไม่ 
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ตารางท่ี 3-1(ต่อ) 
ช่ือของคอลลัม ชนิดข้อมูล คำอธิบาย 

Recidivism_Arrest_Year2 bool ถูกจับอีกภายในปีที่ 2 
หรือไม่ 

Recidivism_Arrest_Year3 bool ถูกจับอีกภายในปีที่ 3 
หรือไม่ 

Training_Sample int64 เป็นข้อมูลสำหรับการ
ฝึกโมเดลหรือไม่ (1=
ฝึก, 0=ทดสอบ) 

3.2.2  ข้อมูลชุดสำหรับการ Correlation Matrix เพ่ือหาปัจจัยที่สำคัญ  
 ชุดข้อมูลนี้ประกอบด้วย 25,835 แถว และ 54 คอลัมน์ ซึ่งรวบรวมข้อมูลเกี่ยวกับลักษณะ

ส่วนบุคคล ประวัติการกระทำผิด และปัจจัยที่อาจเกี่ยวข้องกับการกระทำผิดซ้ำ (Recidivism) ของผู้
ที่ได้รับการปล่อยตัวจากเรือนจำ ตัวแปรสำคัญ ดังนี้ รหัสประจำตัว (ID), เพศ (Gender), เชื้อชาติ
(Race), ช่วงอายุที่ปล่อยตัว (Age_at_Release) และพื้นที่อยู่อาศัย (Residence_PUMA) ข้อมูลยัง
ครอบคล ุมต ัวแปรที ่ ใช ้ประเม ินความเส ี ่ยง เช ่น คะแนนความเส ี ่ยงเร ิ ่มต ้น( Supervision 
_Risk_Score_First) และระดับการกำกับดูแล (Supervision_Level_First) รวมถึงตัวแปรด้านสังคม 
เช่น ระดับการศึกษา (Education_Level), จำนวนผู้ที ่อยู ่ในความอุปการะ (Dependents) และ
เปอร์เซ็นต์วันที่มีงานทำ (Percent_Days_Employed) โดยมีข้อมูลเกี่ยวกับประวัติการกระทำผิดใน
อดีต เช่น การถูกจับกุมในคดีประเภทต่าง ๆ (Prior_Arrest_Episodes) และผลการทดสอบยาเสพติด 
( DrugTests) ต ั ว แ ป ร ส ำ ค ั ญ ท ี ่ ใ ช ้ ว ิ เ ค ร า ะ ห ์ ค ื อ  ก า ร ก ร ะ ท ำ ผ ิ ด ซ ้ ำ ภ า ย ใ น  3 ปี  
(Recidivism_Within_3years) ซึ่งบ่งชี้ว่าผู้ที่ได้รับการปล่อยตัวได้กระทำผิดซ้ำหรือไม่ 
 

3.3  การหาความสัมพันธ์ของปัจจัย 
ในกระบวนการวิเคราะห์ข้อมูล การเลือกใช้ไลบรารีที่เหมาะสมเป็นขั้นตอนสำคัญ ไลบรารีที่

นำเข้ามาใช้ในงานนี้ดังนี้ pandas สำหรับจัดการข้อมูลในรูปแบบ DataFrame matplotlib และ 
seaborn สำหร ับการสร ้างกราฟและ Visualization sklearn.preprocessing. LabelEncoder 
สำหรับเข้ารหัสข้อมูลที่เป็นตัวแปรเชิงข้อความ (String Variables) ดังภาพที่ 3-3 
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ภาพที่ 3-3 การเตรียมไลบรารีที่เหมาะสม 

3.3.1  การจัดเตรียมข้อมูลเบื้องต้น  
ในการดำเนินการวิจัยนี้ ข้อมูลต้นฉบับถูกแบ่งออกเป็นข้อมูลตัวเลขและข้อมูลที่เป็นข้อความ 

เพ่ือเตรียมพร้อมสำหรับการวิเคราะห์ค่าความสัมพันธ์ (Correlation Analysis) ดังนี้  
 3.3.1.1  คอลัมน์ข้อมูลเชิงตัวเลข (Numeric Columns) 
ข้อมูลเชิงตัวเลข คือข้อมูลที่สามารถคำนวณหรือใช้ในการวิเคราะห์ทางสถิติได้โดยตรง เช่น  

อาย ุ  (Age) จำนวนการจ ับก ุม (Number of Arrests) ว ันทำงานเฉล ี ่ยต ่อป ี  (Percent Days 
Employed) หรือข้อมูลที่มีโครงสร้างเป็นตัวเลขโดยที่ไม่จำเป็นต้องเป็นต้องอยู่ในรูปแบบของสิ่งที่รู้มา
เช่น เงินเดือน การเปลี่ยนงานในหนึ่งปี แม้จะมีข้อมูลหลายส่วนที่สามารถนำไปใช้งานได้เลยแต่มี
ข้อมูลบางตัวที่ไม่สามารถใช้งานได้ทันที่เช่นกัน เช่น กลุ่มช่วงอายุ ข้อมูลในส่วนนี้มีการเก็บไว้ในรู้แบบ
ของช่วงอายุ ทำให้ยากต่อการนำไปใช้งานทันทีได้จึงต้องผ่านการแปลงข้อมูลดังกล่าวให้เป็นค่าฐาน
หรือค่าเฉลี่ยนโดยอิงจากข้อมูลอื่นที่เก่ียวข้องทดแทนข้อมูลที่ไม่สามารถใช้งานได้ในจุดนี้ 

 
ภาพที่ 3-4 ข้อมูลของอายุและจำนวนพี่น้องที่มีโดยเก็บในรู้แบบของข้อความแทนตัวเลข 

กระบวนการเลือกคอลัมน์ข้อมูลเชิงตัวเลขโดยใช้ฟังก์ชัน select_dtypes โดยระบุชนิดข้อมูล
เป็น number เพื่อตรวจสอบและเลือกคอลัมน์ที่มีค่าตัวเลขในชุดข้อมูลซึ่งผลลัพธ์จะเป็นรายการ
คอลัมน์ที่สามารถนำไปคำนวณค่าความสัมพันธ์ได้ทันที 

import matplotlib.pyplot as plt 

import seaborn as sns 

import pandas as pd 

from sklearn.preprocessing import LabelEncoder 
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ภาพที่ 3-5 ฟังก์ชันการระบุชนิดของข้อมูลที่เป็นข้อมูลทางคณิตศาสตร์ 

 3.3.1.2  คอลัมน์ข้อมูลเชิงข้อความ (String Columns) 
ข้อมูลเชิงข้อความ หมายถึงข้อมูลที่ไม่ได้อยู่ในรูปแบบตัวเลข แต่มีความสำคัญต่อการวิเคราะห์ 

เช่นเพศ (Gender) เชื้อชาติ (Race) ระดับการศึกษา (Education Level) ใช้ฟังก์ชัน select_dtypes 
โดยระบุชนิดข้อมูลเป็น Object เพื่อคัดเลือกเฉพาะคอลัมน์ที่มีลักษณะเป็นข้อความโดยข้อมูลที่มีอยู่
นั้นโดยส่วนมากเป็นข้อมูลที่เป็น Text มากกว่าตัวเลขด้วยสาเหตุที่ว่าข้อมูลที่เก็บมานั้นเป็นข้อมูล 
Economic Background ของผู้กระทำความผิดทำให้มีความใกล้เคียงกับชีวิตรูปแบบความเป็นอยู่
ของผู้กระทำความผิดมานั้นเอง 
 

 
ภาพที่ 3-6 ฟังก์ชันการระบุชนิดของข้อมูลที่เป็นข้อมูลตัวหนังสื่อธรรมดา 

 3.3.1.3  การแปลงข้อมูลเชิงข้อความ (Label Encoding) 
ข้อมูลเชิงข้อความในชุดข้อมูล เช่น "Gender" (เพศ) หรือ "Race" (เชื้อชาติ) ไม่สามารถนำไป

วิเคราะห์ค่าความสัมพันธ์โดยตรงได ้ เนื ่องจากค่าสัมประสิทธิ ์ความสัมพันธ์ ( Correlation 
Coefficient) ถูกออกแบบมาสำหรับข้อมูลเชิงตัวเลข การแปลงข้อมูลเชิงข้อความให้เป็นค่าตัวเลขจึง
เป็นขั้นตอนสำคัญที่ช่วยให้ข้อมูลเชิงข้อความสามารถนำมาวิเคราะห์ในลักษณะเดียวกับข้อมูลเชิง
ตัวเลขได้ 

ในงานวิจัยนี้ ใช้ LabelEncoder จากไลบรารี sklearn.preprocessing ซึ่งเป็นเครื่องมือที่ช่วย
แปลงข้อมูลเชิงข้อความ (Categorical Data) ให้เป็นตัวเลข (Numeric Representation) โดยมี
หลักการดังนี้ ข้อความแต่ละค่าจะถูกแทนด้วยตัวเลขที่ไม่ซ้ำกัน และ การแปลงนี้เหมาะสำหรับข้อมูล
ที ่มีลักษณะเป็น ลำดับ (Ordinal) หรือข้อมูลประเภท กลุ ่มที ่ไม่มีลำดับความสำคัญ (Nominal 
Categories) เช่น คอลัมน์ Gender ค่า Male จะถูกแปลงเป็น 0 ค่า Female จะถูกแปลงเป็น 1
คอลัมน์ Race ค่า White จะถูกแปลงเป็น 0 ค่า Black จะถูกแปลงเป็น 1 ค่า Hispanic จะถูกแปลง
เป็น 2 
 

 

 

 

numeric_columns = train_df.select_dtypes(include=['number']).columns 

string_columns = train_df.select_dtypes(include=['object']).columns 

string_columns = train_df.select_dtypes(include=['object']).columns 
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ภาพที่ 3-7 apply() เพ่ือแปลงข้อมูลทั้งคอลัมน์เชิงข้อความ 

คอลัมน์ข้อมูลเชิงข้อความเดิม 
Gender Race 
Male White 
Female Black 
Male Hispanic 

ภาพที่ 3-8 ข้อมูลเดิมก่อนการแปลง 

Gender Race 
0 0 
1 1 
0 2 

ภาพที่ 3-9 ข้อมูลเดิมหลังการแปลง 

 3.3.1.4  การรวมข้อมูลเพ่ือการวิเคราะห์ 
ในการวิเคราะห์ข้อมูลที่มีความหลากหลายในประเภทตัวแปร เช่น ตัวเลขและข้อความ เป็นต้น 

การรวมข้อมูลทั้งหมดเข้าด้วยกันเป็นขั้นตอนที่สำคัญ เพื่อสร้างชุดข้อมูลที่สามารถใช้งานได้ใน
กระบวนการวิเคราะห์และสร้างแบบจำลองต่อไป 

คอลัมน์ข้อมูลเชิงตัวเลข (Numeric Columns) เช่น ตัวแปรอายุ จำนวนการจับกุมและจำนวน
วันทำงานต่อปีตัวแปรเหล่านี้พร้อมสำหรับการคำนวณและไม่ต้องมีการปรับเปลี่ยนเพ่ิมเติมเป็นต้น 

คอลัมน์ข้อมูลที ่ผ ่านการเข้ารหัส (Encoded Columns) ตัวแปรเชิงข้อความ เช่น เพศ 
(Gender) หรือเชื้อชาติ (Race) ที่ถูกแปลงให้เป็นค่าตัวเลขด้วย LabelEncoder การรวมข้อมูลทั้ง
สองส่วนนี้จะช่วยให้ข้อมูลที่ได้ครอบคลุมทั้งตัวแปรเชิงตัวเลขและข้อความ ซึ่งเป็นองค์ประกอบสำคัญ
ในการวิเคราะห์ค่าความสัมพันธ์ (Correlation Analysis) ใช้ฟังก์ชัน pd.concat() ในการผสาน
คอลัมน์จากข้อมูลเชิงตัวเลขและข้อมูลที่ผ่านการเข้ารหัส axis=1 หมายถึงการรวมข้อมูลในแนวนอน 
(เพ่ิมคอลัมน์) ชุดข้อมูล combined_data ที่ได้จะมีทั้งคอลัมน์เชิงตัวเลขและคอลัมน์ที่เข้ารหัส 
 

 

 

encoded_text_data = train_df[string_columns].apply(LabelEncoder().fit_transform) 
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ภาพที่ 3-10 DataFrame สำหรับข้อมูลเชิงตัวเลข 

ตัวอย ่างผลลัพธ ์ของข้อมูลที ่รวมแล้วข ้อมูลเช ิงต ัวเลขมีคอลัมน์ Age, Prior_Arrests, 
Percent_Days_Employed ข้อมูลเชิงข้อความที่เข้ารหัสมีคอลัมน์ Gender, Race หลังการรวม 
ข้อมูลใน combined_data จะมีลักษณะดังนี้ 

 
ภาพที่ 3-11 ตัวอย่างผลลัพธ์ของข้อมูลที่รวมแล้ว 

 3.3.1.5  การเรียงลำดับค่าความสัมพันธ์ 
การเรียงลำดับค่าความสัมพันธ์เป็นขั้นตอนสำคัญในการสรุปผลการวิเคราะห์ Correlation 

Matrix โดยช่วยให้สามารถระบุคู่ตัวแปรที่มีความสัมพันธ์สูงที่สุด ทั้งในเชิงบวกและเชิงลบ ซึ่งเป็น
ข้อมูลสำคัญในการตีความผลลัพธ์ 

แปลง Correlation Matrix เป็นรูปแบบ Series เนื่องจาก Correlation Matrix มีลักษณะเป็น 
DataFrame ที่แสดงค่าความสัมพันธ์ในรูปแบบตาราง (Matrix) การแปลงให้เป็น Series ช่วยให้
สามารถจัดเรียงและแสดงข้อมูลได้ง่ายขึ ้นโดยใช้ .unstack() ใช้สำหรับแปลงตารางสองมิติให้
กลายเป็นคอลัมน์เดียวในรูปแบบ MultiIndex 

 

 
ภาพที่ 3-12 Correlation Matrix เป็นรูปแบบ Series 

เรียงลำดับค่าความสัมพันธ์ใน Series จากสูงสุดไปต่ำสุดโดยใช้ ascending=False ใช้เพื่อเรียง
ค่าจากมากไปน้อย 
 

 

 

numeric_data = train_df[numeric_columns] 

combined_data = pd.concat([numeric_data, encoded_text_data], axis=1) 

correlation_pairs = corr_matrix_combined.unstack() 

sorted_correlation = correlation_pairs.sort_values(ascending=False) 

sorted_correlation = sorted_correlation[sorted_correlation < 1] 
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ภาพที่ 3-13 การเรียงลำดับค่าความสัมพันธ์ 

ใน Correlation Matrix ค่าในแนวทแยงมุม (Diagonal) จะมีค ่าเท ่าก ับ 1 ซึ ่งหมายถึง
ความสัมพันธ์ของตัวแปรกับตัวเอง จึงไม่จำเป็นต้องแสดง 

 

 
ภาพที่ 3-14 การตั้งค่าแนวแกนทะแยง 

 
ภาพที่ 3-15 ตัวอย่างข้อมูลผลการคำนวน 

ในการคำนวณสามารถเลือกใช้วิธีการเลือกได้โดยแยกออกเป็นด้านต่าง ๆ เช่น การแยกค่า
ความสัมพันธ์สูงสุดในเชิงบวกสามารถเลือกแสดงเฉพาะค่าความสัมพันธ์เชิงบวกสูงสุด การแยกค่า
ความสัมพันธ์ในเชิงลบเพื่อศึกษาความสัมพันธ์เชิงลบ (Negative Correlation) หรือรูปแบบการดึงผล
ที่ได้ 10 อันดับแรกออกมาโดยควบคู่ว่าผลที่ได้ทั้ง 2 อันนั้นมีความสอดคล้องกันมากที่สุด 

 3.3.1.6  การสร้าง Visualization 
การสร้าง Heatmap เพ่ือแสดง Correlation Matrix เป็นขั้นตอนสำคัญในการนำเสนอผลการ

วิเคราะห์ความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรในรูปแบบที่เข้าใจง่าย Heatmap ช่วยให้สามารถระบุค่า
ความสัมพันธ์เชิงบวกและเชิงลบได้อย่างรวดเร็วผ่านการใช้สีที่แตกต่างกัน 

แสดงค่าความสัมพันธ์ ระหว่างตัวแปรในรูปแบบภาพใช้ สี เพื ่อเน้นระดับความสัมพันธ์   
สีแดงเข้มความสัมพันธ์เชิงบวกท่ีแข็งแกร่ง (ค่าใกล้ 1) 
สีน้ำเงินเข้ม ความสัมพันธ์เชิงลบที่แข็งแกร่ง (ค่าใกล้ -1) 
สีขาวหรือสีอ่อน ความสัมพันธ์ที่ต่ำหรือไม่มีความสัมพันธ์ (ค่าใกล้ 0) 
 

 

 

sorted_correlation = correlation_pairs.sort_values(ascending=False) 

sorted_correlation = sorted_correlation[sorted_correlation < 1] 

sorted_correlation = sorted_correlation[sorted_correlation < 1] 
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ภาพที่ 3-16 ฟังก์ชันการแสดงผลภาพ 

 

ภาพที่ 3-17 ภาพผลการจัดแสดงภาพ 
แกน X และ Y แสดงรายการตัวแปรทั้งหมดในชุดข้อมูล 
สีแดงเข้ม แสดงถึงความสัมพันธ์เชิงบวกสูง (ค่าความสัมพันธ์ใกล้ 1) 
สีน้ำเงินเข้ม แสดงถึงความสัมพันธ์เชิงลบสูง (ค่าความสัมพันธ์ใกล้ -1) 
สีขาวหรือสีอ่อน แสดงถึงความสัมพันธ์ต่ำ (ค่าความสัมพันธ์ใกล้ 0) 
ค่าในแต่ละช่องแสดงระดับความสัมพันธ์ (Correlation Coefficient) ระหว่างคู ่ตัวแปร

Prior_Arrest_Episodes_Property และ Prior_Conviction_Episodes_Propมีความสัมพันธ์เชิง

บวกสูงมาก (ค่าใกล้ 1) บ่งชี้ถึงความเก่ียวข้องระหว่างประวัติการจับกุมกับการถูกลงโทษในคดี 

plt.figure(figsize=(16, 12)) 

sns.heatmap(corr_matrix_combined, annot=True, cmap="coolwarm", fmt='.2f') 

plt.title('Correlation Matrix (Including Encoded Text Columns)') 

plt.show() 
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ทรัพย์สินJobs_Per_Year และ Percent_Days_Employedความสัมพันธ์อยู่ในช่วง 0.6-0.7 แสดง
ถึงการเชื่อมโยงระหว่างจำนวนวันทำงานและจำนวนงานเฉลี่ยต่อปี 

ต ัวแปรท ี ่ม ีความส ัมพ ันธ ์ เช ิ งลบส ู ง  Education_Level และ Gang_Affiliated ม ีค่ า
ความสัมพันธ์ประมาณ -0.5 บ่งชี้ว่าระดับการศึกษาที่สูงขึ้นมีความสัมพันธ์กับโอกาสที่ลดลงในการ
เกี่ยวข้องกับกลุ่มอาชญากรรม Race และ Supervision_Risk_Score_First ความสัมพันธ์เชิงลบที่
น่าสนใจ แสดงถึงผลกระทบของเชื้อชาติต่อคะแนนการประเมินความเสี่ยง 

 3.3.1.7  การเข้ารหัสข้อความและการวิเคราะห์ร่วมกับข้อมูลเชิงตัวเลข 
ข้อมูลเชิงข้อความในชุดข้อมูล เช่น เพศ (Gender) และ เชื้อชาติ (Race) ไม่สามารถใช้ในการ

คำนวณค่าความสัมพันธ์ใน Correlation Matrix ได้โดยตรง จำเป็นต้องแปลงข้อมูลเหล่านี้ให้อยู่ใน
รูปแบบตัวเลขด้วยกระบวนการ Label Encoding เพื่อให้สามารถรวมเข้ากับข้อมูลเชิงตัวเลขอื่น ๆ 
ได้ ใช้ LabelEncoder จากไลบรารี sklearn.preprocessing ในการแปลงข้อมูลข้อความเป็นตัวเลข
แต่ละค่าของข้อความจะถูกแทนด้วยตัวเลขท่ีไม่ซ้ำกัน โดยส่วนนี้จะได้ข้อมูลที่เป็นข้อสรุปของคอลัมน์
ที่มีความเก่ียวโยงกันดังนี้ 

 
ภาพที่ 3-18 ผลการการจับคู่ความเกี่ยวโยง 

จากผลที่ได้จะเห็นว่าคู่ที่จับได้นั้นมีผลที่ได้ซ้ำกันโดยสลับไปมาในที่นี้เราจะทำการเลือกเฉพาะ
รายการที่เรานั้นต้องการเพื่อทำให้ผลที่ได้นั้นมีความถูกต้องมากท่ีสุดโดยแบ่งออกเป็น 2 กลุ่ม 
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ค่าความสัมพันธ์เชิงบวกสูงสุด 
Prior_Arrest_Episodes_Property และ Prior_Conviction_Episodes_Prop (0.816785) บ่งชี้ถึง
ความเกี่ยวข้องสูงระหว่างประวัติการจับกุมและการถูกลงโทษในคดีที่มีความเกี่ยวข้องของทรัพย์สิน 
Jobs_Per_Year และ Percent_Days_Employed (0.654705) แสดงความสัมพันธ์ที่ชัดเจนระหว่าง
จำนวนงานเฉลี่ยต่อปีและวันทำงานรวมที่สูงส่งผลให้มีแนวโน้มที่ตอบสนองต่อกันได้อย่างชัดเจน 

ค่าความสัมพันธ์เชิงลบ 
Education_Level และ Gang_Affiliated (-0.315) บ่งชี้ว่าการศึกษาที่สูงขึ้นช่วยลดโอกาสในการ
เกี่ยวข้องกับกลุ่มอาชญากรรม 
ตารางท่ี 3-2  ผลค่าความสัมพันธ์ (Correlation Coefficient) 

ตัว
แป

รท
ี่ 1

 

ตัว
แป

รท
ี่ 2

 

ค่า
คว

าม
สัม

พัน
ธ์ 

(C
or

re
lat

ion
 

Co
ef

fic
ien

t) 

คำ
อธ

ิบา
ย 

Prior_Arrest_Episod
es_Property 

Prior_Conviction_E
pisodes_Prop 

0.816785 ตัวแปรนี้สะท้อนถึง
ความสัมพันธ์ระหว่างการ
จับกุมในคดีทรัพย์สิน 
(Property Arrest 
Episodes) กับการถูก
ลงโทษในคดีทรัพย์สิน 
(Property Convictions) 
โดยแสดงให้เห็นว่า ผู้ที่มี
ประวัติการจับกุมในคดี
ทรัพย์สินมีแนวโน้มที่จะถูก
ลงโทษในคดีเดียวกันสูง
มาก 
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ตารางท่ี 3-2(ต่อ) 
ตัว

แป
รท

ี่ 1
 

ตัว
แป

รท
ี่ 2

 

ค่า
คว

าม
สัม

พัน
ธ์ 

(C
or

re
lat

ion
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ef

fic
ien

t) 

คำ
อธ

ิบา
ย 

Jobs_Per_Year Percent_Days_Emp
loyed 

0.654705 ตัวแปรทั้งสองแสดงถึง
ความมั่นคงทางการจ้าง
งาน โดยค่าความสัมพันธ์
นี้แสดงให้เห็นว่าผู้ที่
ทำงานเป็นจำนวนวันสูง 
(Percent Days 
Employed) มักจะมีงาน
หลายตำแหน่งในแต่ละปี 
(Jobs Per Year) 

Supervision_Risk_Sco
re_First  

Supervision_Level_
First 

0.520000 ความสัมพันธ์ระหว่าง
คะแนนความเสี่ยง
แรกเริ่มของผู้ที่อยู่ภายใต้
การควบคุม (Risk 
Score) กับระดับการ
ควบคุม (Supervision 
Level) แสดงถึงการที่
ระดับความเสี่ยงสูงอาจ
นำไปสู่การควบคุมที่
เข้มงวดมากข้ึน 
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ตารางท่ี 3-2(ต่อ) 
ตัว

แป
รท

ี่ 1
 

ตัว
แป

รท
ี่ 2

 

ค่า
คว

าม
สัม

พัน
ธ์ 

(C
or

re
lat

ion
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ef

fic
ien

t) 

คำ
อธ

ิบา
ย 

Prior_Arrest_Episodes_PPVi
olationCharges 

Prior_Arrest_Episod
es_Misd 

0.478123 การจับกุมที่
เกี่ยวข้องกับการ
ละเมิดคำสั่งศาล 
(Parole/Probation 
Violation) มี
ความสัมพันธ์กับการ
จับกุมในคดีลหุโทษ 
(Misdemeanors) 
ซึ่งบ่งชี้ถึงลักษณะ
พฤติกรรมที่มีการ
เชื่อมโยงกันระหว่าง
การกระทำความผิด
เล็กน้อยและการ
ละเมิดเง่ือนไขศาล 

Education_Level Gang_Affiliated -0.315000 การศึกษาท่ีสูงขึ้นมี
ความสัมพันธ์เชิงลบ
กับการมีส่วน
เกี่ยวข้องกับกลุ่ม
อาชญากรรม (Gang 
Affiliation) โดย
แสดงให้เห็นว่าผู้ที่มี
การศึกษาสูงมี
โอกาสน้อยที่จะเข้า
ร่วมในกลุ่มดังกล่าว 
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ตารางท่ี 3-2(ต่อ) 
ตัว

แป
รท

ี่ 1
 

ตัว
แป

รท
ี่ 2

 

ค่า
คว

าม
สัม

พัน
ธ์ 

(C
or

re
lat

ion
 

Co
ef

fic
ien

t) 

คำ
อธ

ิบา
ย 

Race Supervision_Risk_S
core_First 

-0.250000 เชื้อชาติ (Race) มีความสัมพันธ์
เชิงลบเล็กน้อยกับคะแนนความ
เสี่ยงในการควบคุม 
(Supervision Risk Score) 
อาจสะท้อนถึงปัจจัยทางสังคมที่
มีผลกระทบต่อการประเมิน
ความเสี่ยง 

Prior_Arrest_Episo
des_Drug 

Prior_Conviction_E
pisodes_Drug 

0.400512 ผู้ที่ถูกจับในคดีท่ีเกี่ยวข้องกับยา
เสพติด (Drug Arrest 
Episodes) มีความสัมพันธ์สูง
กับการถูกลงโทษในคดีท่ี
เกี่ยวข้องกับยาเสพติด (Drug 
Convictions) ซึ่งแสดงถึงการ
เชื่อมโยงที่ชัดเจนระหว่าง
พฤติกรรมและผลลัพธ์ทาง
กฎหมาย 
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ตารางท่ี 3-2(ต่อ) 
ตัว

แป
รท

ี่ 1
 

ตัว
แป

รท
ี่ 2

 

ค่า
คว

าม
สัม

พัน
ธ์ 

(C
or
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ion
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fic
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คำ
อธ
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DrugTests_THC_
Positive 

DrugTests_Meth_P
ositive 

0.381234 การตรวจสารเสพติดที่พบ THC 
(กัญชา) มีความสัมพันธ์กับการ
ตรวจพบสาร 
Methamphetamine ซึ่งแสดง
ถึงพฤติกรรมการใช้สารเสพติดที่
อาจเกี่ยวเนื่องกันในกลุ่ม
ประชากรนี้ 

Age_at_Release Prison_Years 0.260123 อายุที่พ้นโทษ (Age at Release) 
มีความสัมพันธ์ในระดับปานกลาง
กับระยะเวลาที่ถูกจำคุก (Prison 
Years) โดยแสดงถึงความ
เชื่อมโยงระหว่างอายุของผู้พ้น
โทษกับประสบการณ์ในระบบ
เรือนจำ 

Prior_Arrest_Epis
odes_Felony 

Prior_Conviction_E
pisodes_Felony 

0.350987 ความสัมพันธ์ระหว่างการจับกุมใน
คดี Felony (Felony Arrest 
Episodes) และการถูกลงโทษใน
คดี Felony (Felony 
Convictions) สะท้อนถึงการ
ดำเนินคดีที่ต่อเนื่องจากการ
กระทำความผิดร้ายแรงในอดีต 
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 3.1.1.8  ค่าความสัมพันธ์ (Correlation Coefficient) 
ตัวแปรที่มีความสัมพันธ์สูงมาก (> 0.8) เช่น Prior_Arrest_Episodes_Property และ 

Prior_Conviction_Episodes_Prop แสดงถึงความเชื่อมโยงโดยตรงระหว่างประเภทของการจับกุม
และการลงโทษในคดีเฉพาะตัวแปรที่มีความสัมพันธ์ปานกลาง (0.3-0.7) เช่น Jobs_Per_Year และ 
Percent_Days_Employed แสดงถึงบทบาทของความมั่นคงทางการเงินหลังพ้นโทษตัวแปรที่มี
ความสัมพันธ์เชิงลบ (< 0) เช่น Education_Level และ Gang_Affiliated ชี้ให้เห็นถึงผลกระทบของ
การศึกษาในเชิงบวกท่ีช่วยลดโอกาสเข้าร่วมกลุ่มอาชญากรรม 

3.4  การสร้างโมเดลและการวัดประสิทธิภาพ 
หลังจากที่ได้ค่าความสัมพันธ์มาจากการหาในขั้นตอนก่อนหน้าจากตัวเลือกที่พิจาราณาใช้ใน

การใช้ในครังนี้ เพื่อนำเข้าสู่การสร้างแบบจำลองเพื่อทดสอบสมมุติฐานว่า ด้วยข้อมูลคอลัมน์ที่เลือก
มานั้นจะสามารถทำนายได้ว่าเกิดการกระทำความผิดซ้ำหลังจากการพ้นโทษความผิดครั้งที่ 3 หรือไม ่

ตัวแปรเป้าหมาย (Target Variable) เป็นหัวใจหลักของการวิเคราะห์ข้อมูล โดยในกรณีนี้ ตัว
แปรเป้าหมายที่เลือกคือ Recidivism_Within_3years ซึ่งระบุว่าผู้พ้นโทษกระทำความผิดซ้ำภายใน
ระยะเวลา 3 ปีหรือไม่ ค่าที่เป็น 1 หมายถึง มีการกระทำความผิดซ้ำค่าที่เป็น 0 หมายถึง ไม่มีการ
กระทำความผิดซ้ำการตรวจสอบตัวแปรเป้าหมายก่อนการวิเคราะห์ช่วยให้มั ่นใจได้ว่าตัวแปร
เป้าหมายมีอยู่ในชุดข้อมูล (DataFrame)ไม่มีข้อผิดพลาดในการอ้างอิงตัวแปรข้อมูลมีความพร้อม
สำหรับกระบวนการต่อไป เช่น การคำนวณค่า Correlation หรือการสร้างแบบจำลอง 

3.4.1  การจัดเตรียมข้อมูลเบื้องต้น 
 กำหนดตัวแปรเป้าหมายโดยตั้งชื่อเป็น target_variable เพ่ือกำหนดให้เป็นผลที่เราต้องการ 

 
ภาพที่ 3-19 ฟังชันก์การกำหนดตัวแปรเป้าหมาย 

3.4.2  การตรวจสอบว่าตัวแปรเป้าหมายมีอยู่ใน  
DataFrame หรือไม่ใช้โดยคำสั่ง if not in เพ่ือตรวจสอบว่าตัวแปรเป้าหมายมีอยู่ในคอลัมน์ของ 

DataFrame (train_df) หากไม่มี ระบบจะส่งคืนค่าข้อผิดพลาด (KeyError) กลับมา 

 
ภาพที่ 3-20 ฟังชันก์การตรวจสอบตัวแปรเป้าหมาย 

target_variable = 'Recidivism_Within_3years' 

if target_variable not in train_df.columns 

    raise KeyError(f"Target variable '{target_variable}' not found in the original 

dataset.") 
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3.4.3  การดึงค่าความสัมพันธ์ของตัวแปรเป้าหมายกับตัวแปรอื่น ๆ  
จาก Correlation Matrix กรองเฉพาะตัวแปรที่มีค่าความสัมพันธ์เป็นบวก และลบตัวแปร

เป้าหมายออกจากผลลัพธ์โดยทำการจัดเรียงจากสูงที่สุดไปต่ำที่สุด 

 
ภาพที่ 3-21 ฟังชันก์การแสดงผลการคำนวน 

 
ภาพที่ 3-22 ตัวอย่างการแสดงผลที่ได้ 

 3.4.3.1  ตัวแปรที่มีค่าความสัมพันธ์สูงที่สุด 
Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges (0.225860) ความส ัมพ ันธ ์  ต ั วแปรน ี ้ มี

ความสัมพันธ์สูงสุดกับการกระทำผิดซ้ำ การถูกจับกุมในข้อหาละเมิดคำสั่งศาล (Parole/Probation 
Violation) แสดงถึงลักษณะพฤติกรรมที่ไม่ปฏิบัติตามเงื่อนไขการปล่อยตัว และบ่งชี้ถึงโอกาสที่สูงขึ้น
ในการกระทำผิดซ้ำ 

Prior_Arrest_Episodes_Misd (0.181828) ความสัมพันธ์ ความสัมพันธ์อยู่ในระดับสูง การ
จับกุมในคดีลหุโทษ (Misdemeanor Arrests) แสดงถึงพฤติกรรมที่อาจไม่รุนแรง แต่มีความถี่หรือ
รูปแบบที่เชื่อมโยงกับการกระทำผิดซ้ำ 
 

 

 

 

target_correlation = corr_matrix_combined[target_variable] 

positive_correlation_features = target_correlation[target_correlation > 

0].drop(target_variable) 

print("Features positively correlated with Recidivism_Within_3years (True)") 

print(sorted_positive_features) 

 

sorted_positive_features = 
positive_correlation_features.sort_values(ascending=False) 



 

 

 

38 
 

Supervision_Risk_Score_First (0.181812) ความสัมพันธ์ ตัวแปรนี้มีค่าความสัมพันธ์สูง
คะแนนการประเมินความเสี่ยงเริ่มต้น (Risk Assessment) ซึ่งสะท้อนถึงแนวโน้มของบุคคลที่อาจ
กระทำผิดซ้ำ คะแนนที่สูงขึ้นมีความสัมพันธ์กับโอกาสกระทำผิดซ้ำที่เพ่ิมข้ึน 

Prior_Arrest_Episodes_Property (0.179057) ความสัมพันธ์ มีความสัมพันธ์สูง การจับกุม
ในคดีทรัพย์สิน (Property Arrest Episodes) เช่น การลักทรัพย์หรือการขโมย สะท้อนถึงพฤติกรรม
อาชญากรรมในอดีตท่ีเชื่อมโยงกับการกระทำผิดซ้ำ 

Prior_Conviction_Episodes_Misd (0.174659) ความสัมพันธ์ มีค่าความสัมพันธ์ในระดับสูง
การถูกตัดสินในคดีลหุโทษ แสดงถึงความเก่ียวเนื่องระหว่างการลงโทษในคดีเล็กน้อยและแนวโน้มของ
การกระทำผิดซ้ำ 

 3.4.3.2  ตัวแปรที่มีค่าความสัมพันธ์ปานกลาง 
Prior_Conviction_Episodes_Prop (0.152005) การถูกตัดสินในคดีที่เกี่ยวข้องกับทรัพย์สิน

มีความสัมพันธ์ปานกลางกับการกระทำผิดซ้ำ 
DrugTests_THC_Positive (0.150165)การตรวจพบสาร THC (กัญชา) เชื่อมโยงกับโอกาส

กระทำผิดซ้ำในระดับปานกลาง โดยอาจสะท้อนถึงปัจจัยด้านการใช้สารเสพติด 
Prior_Conviction_Episodes_Felony (0.102822) การถูกลงโทษในคดี Felony (ความผิด

ร้ายแรง) มีความสัมพันธ์ในระดับปานกลางกับโอกาสการกระทำผิดซ้ำ 
Gender (0.092519) เพศมีค่าความสัมพันธ์ต่ำ แต่ยังแสดงถึงความแตกต่างบางประการ

ระหว่างเพศชายและเพศหญิงในโอกาสกระทำผิดซ้ำ 
Education_Level (0.090455) ระดับการศึกษาที่สูงขึ้นมีความสัมพันธ์ปานกลางในเชิงลบกับ

การกระทำผิดซ้ำ แต่ในข้อมูลนี้ปรากฏเป็นค่าความสัมพันธ์บวกเล็กน้อย 
 3.4.3.3   ตัวแปรที่มีค่าความสัมพันธ์ต่ำ 
DrugTests_Meth_Positive (0.086899) การตรวจพบสาร Methamphetamine (เมทแอม

เฟตามีน) มีความสัมพันธ์ต่ำ แต่ยังชี้ให้เห็นถึงความเก่ียวข้องในกลุ่มที่ใช้สารเสพติด 
Prior_Arrest_Episodes_Drug (0.079565) การจับกุมในคดีที่เกี่ยวข้องกับยาเสพติดมีผลใน

ระดับต่ำ 
Prior_Arrest_Episodes_Violent (0.070175) การจับกุมในคดีที่เกี่ยวข้องกับความรุนแรงมี

ค่าความสัมพันธ์ต่ำ 
Prior_Conviction_Episodes_Drug (0.068672) การลงโทษในคดีเกี่ยวข้องกับยาเสพติดมี

ความเกี่ยวข้องเล็กน้อยกับการกระทำผิดซ้ำ 
Prior_Arrest_Episodes_Felony (0.062040) การจับกุมในคดี Felony มีความสัมพันธ์ต่ำกับ

การกระทำผิดซ้ำ 
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Program_UnexcusedAbsences (0.057702) การขาดการเข้าร่วมโปรแกรมโดยไม่มีเหตุผล
เป็นตัวแปรที่สะท้อนถึงความเสี่ยงเล็กน้อย 

Residence_Changes (0.055004) การเปลี่ยนแปลงที่อยู่มีความสัมพันธ์ในระดับต่ำ 
DrugTests_Cocaine_Positive (0.050387) การตรวจพบโคเคนมีความเก่ียวข้องในระดับต่ำ 
DrugTests_Other_Positive (0.037457) การตรวจพบสารเสพติดอ่ืน ๆ มีค่าความสัมพันธ์ใน

ระดับท่ีต่ำ 
Residence_PUMA (0.027843) ข้อมูลพื้นที่ท่ีอยู่อาศัยมีความสัมพันธ์ต่ำ 
Delinquency_Reports (0.019600) รายงานพฤติกรรมไม่เหมาะสมมีค่าความสัมพันธ์ต่ำ 
Gang_Affiliated (0.006993) การเป็นสมาชิกกลุ่มอาชญากรรมไม่มีความสัมพันธ์ที่ชัดเจน 
Avg_Days_per_DrugTest (0.001611) ระยะเวลาเฉลี่ยระหว่างการตรวจสารเสพติดมีค่า

ความสัมพันธ์ต่ำมาก 
ต ัวแปรที ่ม ีความส ัมพ ันธ ์ส ู ง เช ่น Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges และ 

Prior_Arrest_Episodes_Misd เป็นต้น ซึ่งเป็นตัวแปรสำคัญที่สะท้อนถึงลักษณะพฤติกรรมในอดตีที่
ส่งผลโดยตรงต่อโอกาสการกระทำผิดซ้ำ 

ตัวแปรที่เกี ่ยวข้องกับการใช้สารเสพติด เช่น DrugTests_THC_Positive มีความสำคัญใน
ระดับปานกลางและอาจสะท้อนถึงปัจจัยด้านพฤติกรรมที่เกี่ยวข้องกับความเสี่ยง 

ตัวแปรที่มีค่าความสัมพันธ์ต่ำ เช่น Gang_Affiliated และ Residence_Changes แม้จะไม่
สำคัญในเชิงตัวเลข แต่ยังควรพิจารณาในเชิงคุณภาพสำหรับการวิเคราะห์ในบริบทเฉพาะ 

 

ภาพที่ 3-23 รายการของค่าความสัมพันธ์ 
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3.4.4  การตรวจสอบการกระจายตัวของข้อมูลใน Training Dataset และ Test Dataset 
เพื่อประเมินความสมดุลของข้อมูลในตัวแปรเป้าหมาย Recidivism_Within_3years และตัว

แปรที่เก่ียวข้อง เช่น Gender และ Race ในทั้งชุดข้อมูลฝึกและชุดข้อมูลทดสอบ เพ่ือให้มั่นใจว่าการ
กระจายตัวของข้อมูลทั้งสองชุดมีความเหมาะสมและไม่มีการกระจายที่บิดเบี้ยว (Skewed). 

ใช้คำสั่ง value_counts() เพื่อตรวจสอบจำนวนตัวอย่างในแต่ละกลุ่มของตัวแปรเป้าหมาย 
Recidivism_Within_3years ใน Training Dataset และ Test Dataset 

 
ภาพที่ 3-24 การตรวจสอบรายการสัดส่วนของชุดข้อมูล 

3.4.5  การวิเคราะห์ตัวแปรที่เกี่ยวข้อง (Gender และ Race) 
ตรวจสอบการกระจายตัวของตัวแปร Gender และ Race เพื ่อดูว่าสมดุลกันใน Training 

Dataset และ Test Dataset หรือไมเ่พราะข้อมูลที่จะนำมาตัดสินจำเป็นที่จะต้องมีความเป็นกลางให้
ได้มากที่สุดเพื่อผลที่ได้จะสามารถอ่านได้อย่างเป็นกลาง 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

train_target_distribution = 

train_df['Recidivism_Within_3years'].value_counts(normalize=True)  

Test Dataset test_target_distribution = 

test_df['Recidivism_Within_3years'].value_counts(normalize=True)  

print("Target variable distribution in Training Dataset") 

print(train_target_distribution) print("\nTarget variable distribution in Test Dataset") 

print(test_target_distribution) 
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ภาพที่ 3-25 การตรวจสอบเพศของคนภายในชุดข้อมูล 

 
ภาพที่ 3-26 ผลการคำนวน 

 

 

 

 

 

 

train_gender_distribution = train_df['Gender'].value_counts(normalize=True) 

test_gender_distribution = test_df['Gender'].value_counts(normalize=True) 

train_race_distribution = train_df['Race'].value_counts(normalize=True) 

test_race_distribution = test_df['Race'].value_counts(normalize=True) 

print("\nGender distribution in Training Dataset") 

print(train_gender_distribution) 

print("\nGender distribution in Test Dataset") 

print(test_gender_distribution) 

print("\nRace distribution in Training Dataset") 

print(train_race_distribution) 

print("\nRace distribution in Test Dataset") 

print(test_race_distribution) 
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ภาพที่ 3-27 ผลชุดข้อมูลตามหัวข้อต่าง 

การกระจายตัวใน Training Dataset และ Test Dataset ควรมีลักษณะใกล้เคียงกันหากพบ
ความแตกต่างอย่างมีนัยสำคัญ เช่น Training Dataset มีผู้ชายร้อยละ 70 แต่ Test Dataset มีผู้ชาย
เพียงร้อยละ 50 อาจส่งผลต่อความน่าเชื่อถือของการทดสอบโมเดล 

หากตัวแปรเป้าหมายมีความไม่สมดุล (เช่น กลุ ่ม True มากกว่ากลุ ่ม False) ใช้เทคนิค 
Oversampling (เพ่ิมจำนวนข้อมูลในกลุ่มที่มีน้อย) หรือ Undersampling (ลดจำนวนข้อมูลในกลุ่มที่
มีมาก) เพื่อปรับสมดุลตัวอย่างการใช้ SMOTE (Synthetic Minority Over-sampling Technique)
ใช้การแบ่งชุดข้อมูลใหม่ (Train-Test Split) เพ่ือให้ตัวแปรเช่น Gender และ Race มีการกระจายตัว
ใกล้เคียงกันระหว่าง Training Dataset และ Test Dataset 
 

 
ภาพที่ 3-28 การจัดการตัวแปรไม่สมดุล 

 

 

 

from imblearn.over_sampling import SMOTE  

smote = SMOTE(random_state=42)  

X_resampled, y_resampled = smote.fit_resample(X_train, y_train) 
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3.4.6  การเลือกฟีเจอร์ที่ใช้ในการสร้างโมเดล  
การเลือกฟีเจอร์ (Feature Selection) เป็นขั้นตอนสำคัญในกระบวนการสร้างโมเดล เพื่อลด

ความซับซ้อนของโมเดล ปร ับปร ุงประสิทธ ิภาพ (Accuracy และ Speed) ลดโอกาสของ 
Overfitting ในที ่น ี ้จะเล ือกเฉพาะฟีเจอร์ที ่ม ีความสัมพันธ์เช ิงสถิต ิ (จากการวิเคราะห์ค่า
ความสัมพันธ์) และเก่ียวข้องกับเป้าหมายการวิเคราะห์ Recidivism_Within_3years 

หลักเกณฑ์ในการเลือกฟีเจอร์เลือกเฉพาะฟีเจอร์ที่มี ค่าความสัมพันธ์เชิงบวกหรือลบที่ชัดเจน 
กับตัวแปรเป้าหมายพิจารณาความเกี่ยวข้องตามบริบท เช่นประวัติการจับกุมและการกระทำผิด
สะท้อนพฤติกรรมในอดีตตัวแปรเกี่ยวกับการศึกษาอาจมีผลในการลดโอกาสกระทำผิดซ้ำตัวแปร
ข้อมูลประชากร (Demographics) เช่น เพศ (Gender) อาจมีผลต่อโอกาสการกระทำผิดซ้ำตัดฟีเจอร์
ที่ไม่เก่ียวข้องหรือมีค่าความสัมพันธ์ต่ำ เพ่ือลด Noise เป็นต้น 

ตวัแปรที่เลือกตวัแปรกลุม่นีส้ะทอ้นพฤติกรรมในอดีตที่เชื่อมโยงโดยตรงกบัการกระท าผิดซ า้ 

Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges จำนวนการจับกุมในข้อหาละเมิดคำสั่งศาล
Prior_Arrest_Episodes_Misd จำนวนการจับกุมในคดีลหุโทษ 
Prior_Arrest_Episodes_Property จำนวนการจับกุมในคดีทรัพย์สิน
Prior_Conviction_Episodes_Misd จำนวนการลงโทษในคดีลหุโทษ
Prior_Conviction_Episodes_Prop จำนวนการลงโทษในคดีทรัพย์สิน 

ตัวแปรเกี่ยวกับการศึกษาตัวแปรที่สะท้อนถึงระดับการศึกษา (Education Level) ของผู้พ้น
โทษ อาจช่วยในการพยากรณ์ได้ Education_Level ระดับการศึกษา (เช่น ไม่มีการศึกษา มัธยม
ปลาย ปริญญาตรี) เป็นต้น 

ตัวแปรข้อมูลประชากร (Demographics) ตัวแปรกลุ่มนี้สะท้อนคุณลักษณะพื้นฐานของผู้พ้น
โทษ เช่น Gender เพศของผู้พ้นโทษ (Male/Female) เป็นต้น 
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ภาพที่ 3-29 การนำฟีเจอร์ที่เลือกไปใช้งาน 

การรวมฟีเจอร์ที่เลือกกับตัวแปรเป้าหมาย ตัวแปรเป้าหมาย Recidivism_Within_3years ถูก
ใช้ร่วมกับฟีเจอร์ที่เลือกเพื่อสร้างโมเดลและการตรวจสอบความสมดุลของข้อมูลในฟีเจอร์ที่เลือก 
ตรวจสอบค่าการกระจายตัวในแต่ละฟีเจอร์เพ่ือดูความสมดุล 

 
ภาพที่ 3-30 ฟีเจอร์ที่เลือกเพ่ือสร้างโมเดล 

 
ภาพที่ 3-31 การกระจายตัวในแต่ละฟีเจอร์เพ่ือดูความสมดุล 

 

selected_features = [ 

    'Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges', 

    'Prior_Arrest_Episodes_Misd', 

    'Prior_Arrest_Episodes_Property', 

    'Prior_Conviction_Episodes_Misd', 

    'Prior_Conviction_Episodes_Prop', 

    'Education_Level', 

    'Gender' 

] 

# สร้าง DataFrame ใหม่ที่มีเฉพาะฟีเจอร์ที่เลือก 

X_train_selected = train_df[selected_features] 

X_test_selected = test_df[selected_features] 

y_train = train_df['Recidivism_Within_3years'] 

y_test = test_df['Recidivism_Within_3years'] 

for feature in selected_features  
    print(f"Feature {feature}")  
     print(X_train_selected[feature].value_counts(normalize=True))  
print() 
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หากข้อมูลมีปัญหาต้องทำการตรวจสอบประเภทของข้อมูลโดยตรวจสอบว่า X_train และ 
X_test เป็น DataFrame หรือไม่ โดยใช้คำสั ่ง type() หากข้อมูลไม่ใช่ DataFrame (เช่น เป็น 
Numpy Array) เป็นต้น จะทำการแปลงให้เป็น DataFrame พร้อมกำหนดชื่อคอลัมน์ 

 
ภาพที่ 3-32 ฟังชันก์การตรวจสอบและเปลี่ยนประเภทของข้อมูล 

3.4.7  การแสดงข้อมูลตัวอย่างจากชุดข้อมูลฝึก (Training Dataset) 
การแสดงข้อมูลตัวอย่างจากชุดข้อมูลฝึก (Training Dataset) เป็นขั ้นตอนสำคัญในการ

ตรวจสอบโครงสร้างและความสมบูรณ์ของข้อมูล โดยใช้คำสั่ง train_df.head() เพื่อแสดงตัวอย่าง
ข้อมูล 5 แถวแรกจากชุดข้อมูล ซึ่งช่วยให้เห็นชื่อคอลัมน์ รูปแบบข้อมูล (Data Types) และค่าข้อมูล
ในแต่ละตัวแปร ตัวอย่างเช่น คอลัมน์ Gender มีค่าข้อมูลเป็นข้อความ (เช่น Male, Female) ขณะที่
ตัวแปรอื่น ๆ เช่น Age_at_Release, Education_Level และ Prior_Arrest_Episodes_Misd มีค่า
ข ้อมูลในร ูปแบบตัวเลข ทั ้งน ี ้  การตรวจสอบชนิดข้อม ูลเพิ ่มเต ิมสามารถทำได ้ด ้วยคำสั่ ง  
train_df.dtypes เพื่อยืนยันว่าข้อมูลแต่ละคอลัมน์มีชนิดที่เหมาะสมสำหรับการวิเคราะห์ เช่น ตัว
แปรเป้าหมาย Recidivism_Within_3years ที่ใช้ค่าตัวเลข (0 หรือ 1) เพื่อบ่งบอกการกระทำผิดซ้ำ 
การดำเนินการนี้ช่วยให้มั่นใจว่าข้อมูลพร้อมสำหรับกระบวนการวิเคราะห์ เช่น การทำความสะอาด
ข้อมูล การแปลงข้อมูล เป็นต้น 

 
ภาพที่ 3-33 ฟังชันก์การแสดงผลตัวอย่างข้อมูล 5 แถวแรก 

 

 

 

 

 

if not isinstance(X_train, pd.DataFrame) 

    X_train = pd.DataFrame(X_train, columns=features) 

if not isinstance(X_test, pd.DataFrame) 

    X_test = pd.DataFrame(X_test, columns=features) 

print("First 5 rows of the training dataset") 

print(train_df.head()) 
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ภาพที่ 3-34 ผลตัวอย่างข้อมูล 5 แถวแรก 

การแปลงข้อมูล Categorical เป็นข้อมูลตัวเลขเป็นขั้นตอนสำคัญในกระบวนการเตรียมข้อมูล 
เพ่ือให้ตัวแปรประเภทข้อความหรือหมวดหมู่ (Categorical) สามารถนำไปใช้งานในโมเดล Machine 
Learning ได้ โดยใช้ฟังก์ชัน pd.get_dummies() ในการแปลงข้อมูลให้อยู ่ในรูปแบบ Dummy 
Variables ซึ่งเป็นตัวแปรที่แสดงข้อมูลด้วยค่า 0 และ 1 ตัวอย่างเช่น หากตัวแปร Gender มีค่า 
"Male" และ "Female" จะถ ูกแปลงเป ็นคอล ัมน ์ ใหม ่สองคอล ัมน ์ ค ือ Gender_Male และ 
Gender_Female โดยค ่าจะเป ็น 1 ในกล ุ ่มท ี ่ตรงและ 0 ในกล ุ ่มท ี ่ เหล ือ ท ั ้ งน ี ้  การต ั ้ งค่า 
drop_first=True จะลบคอลัมน์แรกของ Dummy Variables ออก เช่น คอลัมน์ Gender_Female 
จะถูกลบออกโดยเหลือเพียง Gender_Male ซึ่งช่วยลดจำนวน Dummy Variables ที่เกินจำเป็นและ
ป้องกันปัญหา Multicollinearity ที่อาจเกิดข้ึนในโมเดล 

 
ภาพที่ 3-35 ฟังชันกล์บคอลัมน์แรกของ Dummy Variables 

 

X_train = pd.get_dummies(X_train, drop_first=True) 
X_test = pd.get_dummies(X_test, drop_first=True) 

print(train_df.head()) 
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ในการเตรียมข้อมูลสำหรับโมเดล Machine Learning การแปลง Dummy Variables อาจทำ
ให้เกิดกรณีท่ีจำนวนคอลัมน์ใน X_test ไม่ตรงกับ X_train เนื่องจากบางค่าของตัวแปร Categorical 
ที ่ปรากฏใน X_train อาจไม่มีอยู ่ใน X_test ตัวอย่างเช่น ค่าหมวดหมู ่ในตัวแปร Race ที ่มีค่า 
"Hispanic" ใน X_train อาจไม่มีอยู่ใน X_test ซึ่งจะทำให้โครงสร้างข้อมูลไม่สอดคล้องกันระหว่างชุด
ข้อมูลทั้งสอง การแก้ปัญหานี้สามารถทำได้โดยใช้ reindex เพื่อปรับคอลัมน์ของ X_test ให้ตรงกับ 
X_train และเติมค่าท่ีขาดด้วย 0 

 
ภาพที่ 3-36 การจัดโครงสร้างคอลัมน์ใน X_test ให้เหมือนกับ X_train 

ในชุดข้อมูล Training Dataset และ Test Dataset ค่าท่ีขาดหาย (NaN) อาจส่งผลกระทบต่อ
การสร้างโมเดล Machine Learning ดังนั้น การจัดการค่าที่ขาดหายจึงเป็นขั้นตอนสำคัญในการ
เตรียมข้อมูลให้เหมาะสมสำหรับการวิเคราะห์ ในที่นี้จะใช้  SimpleImputer จากไลบรารี sklearn 
เพ่ือแทนค่าที่ขาดหายด้วย ค่ากลาง (Mean) ของแต่ละคอลัมน์ 

 
ภาพที่ 3-37 การจัดการข้อมูลไม่สมประกอบ 

การทำมาตรฐานข้อมูลเป็นขั้นตอนสำคัญในกระบวนการเตรียมข้อมูล เพื่อปรับขนาดข้อมูลใน
ฟีเจอร์ต่าง ๆ ให้อยู่ในช่วงที่มีค่าเฉลี่ย (Mean) เท่ากับ 0 และส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐาน (Standard 
Deviation) เท่ากับ 1 การทำเช่นนี้ช่วยให้ข้อมูลมีสเกลเดียวกัน ลดความไม่สมดุลของค่าข้อมูล และ
ช่วยให้โมเดล Machine Learning ทำงานได้อย่างมีประสิทธิภาพ โดยเฉพาะกับโมเดลที่อ่อนไหวต่อ
สเกลของข้อมูล 

                
ภาพที่ 3-38 การสเกลข้อมูลและข้อมูลตัวอย่าง 

X_test = X_test.reindex(columns=X_train.columns, fill_value=0) 

imputer = SimpleImputer(strategy='mean') 

X_train = imputer.fit_transform(X_train) 

X_test = imputer.transform(X_test) 

scaler = StandardScaler() 
X_train = scaler.fit_transform(X_train) 
X_test = scaler.transform(X_test) 
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3.4.8  การนำเข้าไลบรารี Logistic Regression 
ก า ร ส ร ้ า ง โ ม เ ด ล  Logistic Regression ด ้ ว ย  LogisticRegression จ า ก ไ ล บ ร า รี  

sklearn.linear_model เป็นกระบวนการสำคัญในการวิเคราะห์ข้อมูลเชิงจัดกลุ่ม (Classification) 
โดยเฉพาะอย่างยิ่งสำหรับตัวแปรเป้าหมายแบบไบนารี เช่น Recidivism_Within_3years ซึ่งมีค่าทั้ง 
0 และ 1 การสร้างโมเดลเริ่มต้นด้วยการใช้คำสั่ง LogisticRegression() ซึ่งใช้ค่าพารามิเตอร์เริ่มต้น 
เช่น solver='lbfgs' สำหรับการแก้สมการเหมาะสมที่สุด และ max_iter=100 เพื่อกำหนดจำนวน
รอบการวนซ ้ำส ูงส ุด โมเดลน ี ้สามารถเทรนด ้วยข ้อม ูลฝ ึก (Training Dataset) ผ ่านคำสั่ ง 
fit(X_train_scaled, y_train) ซึ ่งปรับโมเดลให้เข ้ากับข้อมูล และใช้ predict(X_test_scaled) 
สำหรับการพยากรณ์ผลลัพธ์ในข้อมูลทดสอบ (Test Dataset) นอกจากนี้ สามารถใช้ predict_proba 
เพื่อพยากรณ์ค่าความน่าจะเป็นสำหรับแต่ละกลุ่มเป้าหมาย และประเมินผลลัพธ์ของโมเดลผ่านเมท
ริกซ์การประเมิน เช่น Accuracy, Confusion Matrix และ Classification Report ซึ ่งให้ข ้อมูล
เกี่ยวกับ Precision, Recall และ F1-Score Logistic Regression มีข้อดีคือเหมาะสำหรับข้อมูลที่มี
ตัวแปรเป้าหมายแบบไบนารี ตีความง่าย และทำงานได้ดีแม้ในกรณีที่ข้อมูลมี Noise จึงเป็นเครื่องมือ
ที่มีประสิทธิภาพและใช้งานง่ายในงานพยากรณ์ข้อมูล 

 
ภาพที่ 3-39 การนำเข้าโมเดลที่ต้องการ 

การฝึกโมเดลด้วยชุดข้อมูลฝึก (Training Dataset) เป็นขั้นตอนสำคัญที่ช่วยให้โมเดลเรียนรู้
ความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรอิสระ (Features) และตัวแปรเป้าหมาย (Target Variable) เพื่อใช้ใน
การพยากรณ์ผลลัพธ์ในชุดข้อมูลทดสอบหรือข้อมูลใหม่ การฝึกโมเดล Logistic Regression สามารถ
ดำเนินการได้โดยใช้คำสั ่ง model.fit(X_train, y_train) ซึ่ง X_train คือชุดข้อมูลที่ประกอบด้วย
ฟีเจอร์ เช่น ข้อมูลที่ผ่านการแปลง Dummy Variables หรือทำมาตรฐานแล้ว และ y_train คือตัว
แปรเป้าหมาย เช่น Recidivism_Within_3years ที่ระบุว่าผู ้พ้นโทษกระทำผิดซ้ำหรือไม่ โมเดล 
Logistic Regression จะใช้กระบวนการคำนวณค่าเฉลี ่ยน้ำหนัก (Weights) และ Bias เพื ่อสร้าง
สมการที่เหมาะสมที่สุด โดยเรียนรู้ความสัมพันธ์ระหว่างฟีเจอร์แต่ละตัวกับตัวแปรเป้าหมาย หลังจาก
การฝึกเสร็จสิ้น โมเดลจะพร้อมสำหรับการทำนายผลลัพธ์ในชุดข้อมูลใหม่ 

 
ภาพที่ 3-40 คำสั่งการเริ่มต้นฝึก 

from sklearn.linear_model import LogisticRegression 
model = LogisticRegression() 

 

model.fit(X_train, y_train) 
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การทำนายผลลัพธ์ (Prediction) และการคำนวณค่าความแม่นยำ (Accuracy) เป็นขั้นตอนสำคัญใน
การประเมินประสิทธิภาพของโมเดล Logistic Regression โดยเริ่มจากการใช้คำสัง่ model.predict(X_test) 
เพื่อทำนายผลลัพธ์ (y_pred) จากชุดข้อมูลทดสอบ (X_test) ซึ่งผลลัพธ์ที่ได้จะเป็นค่าที่โมเดลพยากรณ์ว่า
ตัวแปรเป้าหมาย Recidivism_Within_3years มีค่าเป็น 0 (ไม่กระทำผิดซ้ำ) หรือ 1 (กระทำผิดซ้ำ) หลังจาก
นั้น สามารถคำนวณค่าความแม่นยำ (Accuracy) ได้โดยใช้คำสั่ง accuracy_score(y_test, y_pred) ซึ่ง
เปรียบเทียบค่าจริง (y_test) กับค่าที่โมเดลพยากรณ์ (y_pred) และแสดงผลลัพธ์ในรูปแบบเปอร์เซ็นต์ 

 
ภาพที่ 3-41 คำสั่งการวัดผล 

3.4.9 การวิเคราะห์ด้วย Confusion Matrix 
Confusion Matrix เป็นเครื่องมือสำคัญในการวิเคราะห์ผลลัพธ์ของโมเดล Classification เช่น 

Logistic Regression โดยแสดงจำนวนการทำนายที ่ถูกต้องและผิดพลาดในแต่ละกลุ ่มของตัวแปร
เป้าหมาย Recidivism_Within_3years ซึ ่งช่วยให้สามารถประเมินประสิทธิภาพของโมเดลได้อย่าง
ละเอียด การสร้าง Confusion Matrix ใช้คำสั ่ง confusion_matrix(y_test, y_pred) เพื ่อสร้างตาราง
สับสน 

 

ภาพที่ 3-42 คำสั่งการวัดผลด้วย Confusion Matrix 

 
ภาพที่ 3-43 ผลของ Confusion Matrix 

y_pred = model.predict(X_test) 
accuracy = accuracy_score(y_test, y_pred) 

print(f'Accuracy {accuracy * 100.2f}%') 

 

print('Confusion Matrix') 

print(confusion_matrix(y_test, y_pred)) 
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คำอธิบายผลลัพธ์และการวิเคราะห์ Logistic Regression ค่าความแม่นยำ (Accuracy) ร้อยละ 
64.88 หมายความว่า โมเดล Logistic Regression สามารถทำนายผลลัพธ์ได้ถูกต้องร้อยละ 64.88 ของ
ตัวอย่างทั้งหมดในชุดข้อมูลทดสอบเป็นตัวชี้วัดโดยรวมที่แสดงประสิทธิภาพของโมเดล แต่ไม่สามารถ
สะท้อนถึงความแม่นยำในแต่ละกลุ่ม (True/False) ได้อย่างละเอียด 

ตารางสับสน (Confusion Matrix) แสดงจำนวนการทำนายที่ถูกต้องและผิดพลาด 
True Negative (TN) 1475 
ตัวอย่างที่โมเดลทำนายว่า "False" และถูกต้อง 
False Positive (FP) 1849 
ตัวอย่างที่โมเดลทำนายว่า "True" แต่ผิดพลาด 
False Negative (FN) 893 
ตัวอย่างที่โมเดลทำนายว่า "False" แต่ผิดพลาด 
True Positive (TP) 3590 
ตัวอย่างที่โมเดลทำนายว่า "True" และถูกต้อง 
ผลการวิเคราะห์โมเดล Logistic Regression แสดงให้เห็นถึงประสิทธิภาพของโมเดลในแต่ละ

กล ุ ่ม (False/True) ผ ่านต ัวช ี ้ว ัดสำค ัญ ด ังนี้  Precision, Recall และ F1-Score ในส ่วนของ 
Precision โมเดลสามารถทำนายตัวอย่างในกลุ่ม False ได้ถูกต้องร้อยละ 62 และในกลุ่ม True ได้
ถูกต้องร้อยละ 66 ซึ ่งสะท้อนถึงความแม่นยำในแต่ละกลุ่ม สำหรับ  Recall (Sensitivity) โมเดล
สามารถระบุกลุ่ม False ได้เพียง ร้อยละ 44 แต่สามารถระบุกลุ่ม True ได้ถึงร้อยละ 80 ซึ่งแสดงให้
เห็นว่าโมเดลมีประสิทธิภาพสูงในการตรวจจับตัวอย่างในกลุ่ม True สุดท้ายคือ F1-Score ซึ่งเป็น
ค่าเฉลี่ยถ่วงน้ำหนักระหว่าง Precision และ Recall ค่า F1-Score ของกลุ่ม False อยู่ที่ 0.52 แสดง
ถึงความสมดุลระดับปานกลาง ขณะที่กลุ่ม True มีค่า F1-Score สูงถึง 0.72 บ่งบอกถึงความสมดุลที่
ดีกว่าในกลุ ่ม True โดยรวมแล้ว โมเดลมีความสามารถในการระบุกลุ ่ม True ได้ดี แต่อาจต้อง
ปรับปรุงในส่วนของการตรวจจับกลุ่ม False ให้มีประสิทธิภาพยิ่งขึ้น 

ใน Logistic Regression ค่าสัมประสิทธิ์ (Coefficients) จะบ่งบอกถึงความสัมพันธ์ระหว่าง
ฟีเจอร์แต่ละตัวกับความน่าจะเป็นของตัวแปรเป้าหมาย Recidivism_Within_3years 

• ฟีเจอร์ที่มีค่าสัมประสิทธิ์เป็นบวกมีผลเพ่ิมความน่าจะเป็นของกลุ่ม True 
• ฟีเจอร์ที่มีค่าสัมประสิทธิ์เป็นลบมีผลลดความน่าจะเป็นของกลุ่ม True 
• ค่าสัมประสิทธิ์สามารถดึงได้จาก model.coef_ [0] หลังจากฝึกโมเดลเสร็จสิ้น 

 
ภาพที่ 3-44 ค่าสัมประสิทธิ์ (Coefficients) 

coefficients = model.coef_[0] 
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เมื่อตัวแปร Categorical ถูกแปลงเป็น Dummy Variables ด้วย pd.get_dummies() จะทำให้มีหลาย
ฟีเจอร์ย่อย ตัวอย่างเช่น Gender_Male, Race_Black การจับคู่ค่าสัมประสิทธิ์กับชื่อฟีเจอร์สามารถทำได้โดย
การสร้าง DataFrame และเพื่อวิเคราะห์ผลกระทบของฟีเจอร์แต่ละตัวต่อโมเดล สามารถเรียงลำดับค่า
สัมประสิทธิ์ตามขนาดและใช้คำสั่ง print() เพื่อแสดงตาราง Coefficients และฟีเจอร์ โดยสร้าง DataFrame ที่
จับคู่ชื่อฟีเจอร์กับค่าสัมประสิทธิ์ และเรียงลำดับเพ่ือให้วิเคราะห์ผลได้ง่ายขึ้น 

 
ภาพที่ 3-45 DataFrame ของฟีเจอร์และค่าสัมประสิทธิ์ 

 
ภาพที่ 3-46 กราฟผลของฟีเจอร์และค่าสัมประสิทธิ์ 

จากกราฟแสดงค่าสัมประสิทธิ์ (Coefficients) ของ Logistic Regression ในแกน X ที่ระบุค่า
สัมประสิทธิ์และแกน Y ที่แสดงชื่อฟีเจอร์ เราสามารถวิเคราะห์ผลกระทบของฟีเจอร์แต่ละตัวต่อความ
น่าจะเป็นของตัวแปรเป้าหมาย Recidivism_Within_3years ได้ดังนี ้

1) ฟีเจอร์ที่มีผลกระทบเชิงบวกสูงสุด 
ฟีเจอร์ที่มีค่าสัมประสิทธิ์เป็นบวก เช่น Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges_5 or 

more และ DrugTests_THC_Positive มีผลเพ่ิมโอกาสการกระทำผิดซ้ำ โดยเฉพาะฟีเจอร์เก่ียวกับ 

feature_names = X_train.columns  

coeff_df = pd.DataFrame({ 'Feature' feature_names, 'Coefficient' coefficients }) 

coeff_df_sorted = coeff_df.sort_values(by='Coefficient', ascending=False) 

plt.figure(figsize=(10, 6)) 

sns.barplot(x='Coefficient', y='Feature', data=coef_df) 

plt.title('Logistic Regression Coefficients') 
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จำนวนครั ้งที ่ผู ้พ้นโทษละเมิดคำสั ่งศาล (PPViolationCharges) และการตรวจพบสาร THC ซึ่ง
สะท้อนถึงพฤติกรรมเสี่ยงที่เพ่ิมโอกาสการกระทำผิดซ้ำอย่างมาก 

2) ฟีเจอร์ที่มีผลกระทบเชิงลบสูงสุด 
ฟีเจอร์ที่มีค่าสัมประสิทธิ์ลบ เช่น Prior_Conviction_Episodes_Felony_3 or more และ 

Prior_Conviction_Episodes_Felony_2 แสดงผลลดโอกาสการกระทำผิดซ้ำ ซึ่งอาจบ่งชี้ว่าการ
กระทำผิดร้ายแรงในอดีต (Felony) หรือการถูกลงโทษในจำนวนครั้งมาก มีผลช่วยลดแนวโน้มการ
กระทำผิดซ้ำ 

3) ฟีเจอร์ระดับกลาง 
ฟีเจอร์ที ่เกี ่ยวกับระดับการศึกษา เช่น  Education_Level_High School Diploma และ 

Education_Level_Less than High School มีผลกระทบระดับกลาง โดยบ่งบอกว่าระดับการศึกษา
เป็นปัจจัยที่สามารถลดความเสี่ยงของการกระทำผิดซ้ำในระดับหนึ่ง 

4) ความสัมพันธ์โดยรวม 
ฟีเจอร์เชิงพฤติกรรม (เช่น การจับกุมหรือการตรวจสารเสพติด เป็นต้น) มีผลกระทบมากที่สุด

และฟีเจอร์ด้านประชากร (เช่น ระดับการศึกษา เป็นต้น) มีผลกระทบระดับรองลงมา 
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บทท่ี4  

ผลการดำเนินงานวิจัย 

การดำเนินงานวิจัยในครั้งนี้มุ่งเน้นการวิเคราะห์ตัวแปรที่ส่งผลต่อการกระทำผิดซ้ำภายใน 3 ปี 
(Recidivism_Within_3years) โดยใช ้โมเดล Logistic Regression เป ็นเคร ื ่องม ือหล ักในการ
พยากรณ์ตัวแปรเป้าหมาย การวิเคราะห์ประกอบด้วยกระบวนการที่เป็นระบบตั้งแต่การเตรียมข้อมูล 
การเลือกฟีเจอร์ที่เกี่ยวข้อง การสร้างโมเดล การพยากรณ์ผลลัพธ์ ไปจนถึงการประเมินประสิทธิภาพ
ของโมเดล ผลการดำเนินงานสามารถสรุปได้ ดังนี้ 

4.1 สรุปผลของแบบจำลองด้วยโมเดล การถดถอยโลจีสติก 
4.2 ผลการพยากรณ์และการประเมินโมเดล 
4.3 แนวทางการป้องกันการกระทำความผิดซ้ำของผู้ที่พ้นโทษภายในระยะเวลา 3 ปี 

4.1  สรุปผลของแบบจำลองด้วยโมเดลการถดถอยโลจีสติก 
ชุดข้อมูลถูกแปลงเป็นรูปแบบที่เหมาะสมสำหรับการวิเคราะห์ โดยการจัดการค่าที่ขาดหาย 

(Missing Values) ด้วย SimpleImputer การแปลงตัวแปร Categorical เป็น Dummy Variables 
และการทำมาตรฐานข้อมูล (Standardization) ด้วย StandardScaler เพื่อปรับขนาดข้อมูลให้มี
ค่าเฉลี่ยเท่ากับ 0 และส่วนเบี่ยงเบนมาตรฐานเท่ากับ 1 ซึ่งช่วยเพิ่มความแม่นยำในการพยากรณ์ของ
โมเดล Logistic Regression ถูกสร้างขึ้นโดยใช้ค่าพารามิเตอร์เริ่มต้น (Default Parameters) และ
ถูกฝึกด้วยข้อมูลฝึก (Training Dataset) เพื่อเรียนรู้ความสัมพันธ์ระหว่างตัวแปรอิสระ (Features) 
กับตัวแปรเป้าหมาย (Target Variable) จากนั้นใช้ข้อมูลทดสอบ (Test Dataset) เพ่ือทำนายผลลัพธ์
และประเมิน 

4.2  ผลการพยากรณ์และการประเมินโมเดล 
โมเดล Logistic Regression มีความแม่นยำ (Accuracy) อยู่ทีร่้อยละ 64.88 จากการวิเคราะห์ 

Confusion Matrix พบว่าโมเดลสามารถทำนายค่ากลุ ่ม True ได้อย่างมีประสิทธิภาพ โดยมีค่า 
Recall สำหรับกลุ่ม True อยู่ที่ร้อยละ 80 และค่า F1-Score ที่ 0.72 ซึ่งสะท้อนถึงความสมดุล
ระหว่าง Precision และ Recall อย่างไรก็ตาม Recall สำหรับกลุ่ม False ยังอยู่ในระดับต่ำที่ร้อยละ 
44 และจำนวน False Positive ค่อนข้างสูง (1849 ตัวอย่าง) บ่งชี้ว่ามีพื้นที่สำหรับการปรับปรุง
เพ่ิมเติมระสิทธิภาพของโมเดล 
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 ผลเชิงลบ 
การศ ึ กษ าม ี ผ ลลดคว าม เ ส ี ่ ย ง กา รก ร ะทำผ ิ ดซ ้ ำ ฟ ี เ จ อร ์ ด ้ านก ารศ ึ กษ า  เ ช่ น 

Education_Level_High School Diploma ชี้ให้เห็นว่าผู้ที่มีระดับการศึกษาสูงกว่ามีโอกาสกระทำ
ผิดซ้ำน้อยลง การสนับสนุนด้านการศึกษาในระหว่างหรือหลังการพ้นโทษ เช่น การจัดการเรียนการ
สอน หรือการฝึกอาชีพ สามารถช่วยลดความเสี่ยงในการกระทำผิดซ้ำและเพ่ิมโอกาสในการกลับเข้าสู่
สังคมได้อย่างราบรื่น 

การตรวจสอบพฤติกรรมในระหว่างการควบคุมตัวช่วยลดความเสี่ยงการสร้างระบบติดตาม
พฤติกรรม เช่น การตรวจสารเสพติดในช่วงพ้นโทษ สามารถระบุผู้ที่มีแนวโน้มกลับไปสู่พฤติกรรมเสี่ยง
ได้ การมีมาตรการช่วยเหลือและให้คำปรึกษาในกรณีที่ตรวจพบสารเสพติดจะช่วยลดโอกาสการ
กระทำผิดซ้ำ 

การใช้ข้อมูลพฤติกรรมในอดีตในการระบุผู้ที่มีความเสี่ยงสูงข้อมูลที่เกี่ยวกับการกระทำผิดใน
อดีต เช่น Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges สามารถใช้เป็นตัวชี้วัดในการออกแบบ
โปรแกรมป้องกันเฉพาะสำหรับกลุ่มที่มีความเสี่ยงสูง เช่น การให้คำปรึกษาเชิงลึก การจัดโปรแกรม
บำบัดพฤติกรรม หรือการให้การสนับสนุนเพิ่มเติมเพ่ือช่วยลดความเสี่ยงในการกระทำผิดซ้ำ 

 ผลเชิงบวก 
พฤติกรรมในอดีตเพิ่มความเสี่ยงการกระทำผิดซ้ำฟีเจอร์ที่เกี่ยวข้องกับการจับกุมหรือกระทำผิด

ในอด ีต เช ่น Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges และ Prior_Conviction_Episodes 
Felony แสดงผลกระทบเชิงบวกต่อโอกาสการกระทำผิดซ้ำ ซึ่งบ่งบอกว่าผู้ที่เคยกระทำผิดมาก่อนอาจ
เผชิญกับความยากลำบากในการเปลี่ยนแปลงพฤติกรรม การไม่สามารถเข้าถึงทรัพยากรสนับสนุน เช่น 
งานที่มั่นคง หรือการให้คำปรึกษา เป็นต้น อาจเป็นปัจจัยที่ผลักดันให้พวกเขากลับไปกระทำผิดซ้ำ 

ผลกระทบจากการตรวจสารเสพติดที่อาจสร้างข้อจำกัดในการพัฒนาแม้ว่าการตรวจสารเสพติด 
เช่น DrugTests_THC_Positive จะเป็นตัวชี้วัดความเสี่ยงได้ดี แต่การมุ่งเน้นเพียงการลงโทษผู้ที่ตรวจ
พบสารเสพติด โดยไม่มีการจัดโปรแกรมฟ้ืนฟูหรือบำบัด อาจเพ่ิมโอกาสในการกระทำผิดซ้ำ การลงโทษ
ซ้ำซ้อนโดยไม่ให้โอกาสในการเปลี่ยนแปลงอาจยิ่งทำให้ปัญหาแย่ลง 

ความไม่สมดุลในระบบสนับสนุนหลังพ้นโทษกลุ่มที่มีระดับการศึกษาต่ำ หรือไม่มีทักษะที่
เพียงพอ เช่น กลุ ่มที ่ไม่สำเร็จการศึกษาระดับมัธยมปลาย (Education_Level_Less than High 
School) มีโอกาสกระทำผิดซ้ำสูงกว่ากลุ่มอื่น การขาดการสนับสนุนที่เพียงพอ เช่น การฝึกทักษะเพ่ือ
การจ้างงาน หรือการให้คำปรึกษา อาจเป็นข้อจำกัดที่ทำให้ผู้พ้นโทษกลับไปสู่พฤติกรรมที่นำไปสู่การ
กระทำผิดซ้ำ 
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4.3  แนวทางการป้องกันการกระทำความผิดซ้ำของผู้ที่พ้นโทษภายในระยะเวลา 3 ปี 
การฝึกอบรมวิชาชีพและการศึกษาในเรือนจำถือเป็นปัจจัยสำคัญในการช่วยลดการกระทำผิดซ้ำ

หลังพ้นโทษงานวิจัยโดย McNeeley พบว่าการเข้าร่วมอบรมวิชาชีพระหว่างถูกจองจำไม่ได้ลดอัตรา
การกระทำผิดซ้ำอย่างมีนัยสำคัญ เมื่อควบคุมปัจจัยคัดเลือก (เช่น แนวโน้มที่ผู้ต้องขังซึ่งสมัครใจเข้า
อบรมอาจมีความตั้งใจปรับปรุงตนเองสูงกว่ากลุ่มที่ไม่ได้เข้าอบรม) การปรับปรุงหลักสูตรฝึกอาชีพให้
สอดคล้องกับโมเดล “ความเสี่ยง-ความต้องการ-การตอบสนอง” (Risk-Need-Responsivity) และ
หลักการดูแลอย่างต่อเนื่องหลังพ้นโทษตลอดจนสร้างความร่วมมือกับนายจ้างในชุมชน เพื่อช่วย
แก้ปัญหาอุปสรรคด้านการมีงานทำของผู้พ้นโทษซึ่งคาดว่าจะทำให้การฝึกอาชีพมีประสิทธิภาพยิ่งขึ้นใน
การป้องกันการกระทำผิดซ้ำของผู ้กระทำผิด [24] งานวิจัยโดยธันย์ชนน ศรีอัษฎาวุธกุล ให้ผล
สอดคล้องกับแนวคิดข้างต้นโดยศึกษาการส่งเสริมอาชีพของผู้พ้นโทษและผลต่อคุณภาพชีวิตพบว่าการ
สนับสนุนให้ผู้พ้นโทษประกอบอาชีพสุจริต (เช่น เกษตรกรรม) และเพิ่มพูนรายได้หลังปล่อยตัว ส่งผล
ให้คุณภาพชีวิตของผู้พ้นโทษอยู่ในระดับที่ดีขึ้นอย่างมีนัยสำคัญ [5] การมีงานทำและรายได้ที่มั่นคงหลัง
พ้นโทษนี้นอกจากจะช่วยลดความเสี่ยงในการกลับไปกระทำผิดซ้ำแล้ว ยังช่วยให้ผู้พ้นโทษสามารถ
พ่ึงพาตนเองและกลับมาเป็นสมาชิกที่เป็นประโยชน์ของสังคมได้อย่างยั่งยืน 

การติดตามควบคุมและแนะนำผู้พ้นโทษในชุมชน (เช่น การคุมประพฤติหรือติดตามโดยทัณฑ์
บน) เป็นมาตรการสำคัญในการป้องกันการกระทำผิดซ้ำหลังปล่อยตัว งานวิจัยในรัฐนิวเซาท์เวลส์ 
ประเทศออสเตรเลีย โดย Ooi และ Wang [6] พบว่าผู ้กระทำผิดที่ได้รับการปล่อยตัวภายใต้การ
ควบคุมดูแลโดยทัณฑ์บน (parole supervision) มีแนวโน้มใช้เวลานานกว่าจะกลับมากระทำผิดครั้ง
ใหม่ และมีอัตราการกระทำผิดซ้ำรวมถึงจำนวนความผิดใหม่ที่ต่ำกว่ากลุ่มที่ได้รับการปล่อยตัวโดยไม่มี
การควบคุมดูแลอย่างมีนัยสำคัญ ความถี่และความเข้มข้น (มาตรการในการรับมือกับผู้กระทำความผิด
ที่มีความรุนแรงมากขึ้น) ในการพบเจ้าหน้าที่คุมประพฤติสามารถลดอัตราการกระทำผิดซ้ำได้หากการ
ติดตามนั้นมุ่งเน้นการฟื้นฟูแก้ไขพฤติกรรมมากกว่าการตรวจจับลงโทษการละเมิดเงื่อนไข  [6] ผล
การศึกษานี้ชี้ให้เห็นถึงประสิทธิผลของระบบคุมประพฤติที่เน้นการแก้ไขปรับปรุงพฤติกรรมในการยืด
ระยะเวลาการกลับมากระทำผิดและลดความรุนแรงของการกระทำผิดซ้ำหลังพ้นโทษได้จริง  อีก
ตัวอย่างหนึ่งของมาตรการติดตามผู้พ้นโทษคือการใช้อุปกรณ์อิเล็กทรอนิกส์ติดตามตัว (Electronic 
Monitoring – EM) เป็นทางเลือกแทนการจำคุก ส่วนหนึ่งของการลงโทษ งานศึกษาที่ประเทศสวีเดน
โดย Al Weswasi [7] ได้วิเคราะห์ผลระยะยาวของโครงการที่ให้ผู้ต้องขังซึ่งเหลือโทษจำคุกไม่เกิน 6 
เดือน สามารถรับโทษที่บ้านภายใต้การใช้อุปกรณ์อิเล็กทรอนิกส์ติดตามตัวแทนการจำคุกพบว่า
มาตรการนี้ช่วยลดอัตราการกระทำผิดซ้ำและการกลับเข้าสู่เรือนจำภายในช่วงเวลา 10 ปีหลังพ้นโทษ
ได้อย่างมีนัยสำคัญ เมื่อเทียบกับกลุ่มที่รับโทษในเรือนจำตามปกติ [7] นอกจากนี้ ผู้ที่ได้รับการลงโทษ
รูปแบบ การใช้อุปกรณ์อิเล็กทรอนิกส์ติดตามตัวยังมีโอกาสคงสถานะการมีงานทำหรือการศึกษา (ไม่ 
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ตกอยู่ในกลุ่มว่างงาน/ไม่มีการศึกษาต่อเนื่อง) สูงกว่ากลุ่มที่ถูกจำคุกโดยเฉพาะอย่างยิ่งในกลุ่มผู้ต้องขังที่เดิม
มีงานทำหรือฐานะการจ้างงานที่มั่นคงก่อนถูกจำคุก มาตรการการใช้อุปกรณ์อิเล็กทรอนิกส์ติดตามตัวจึง
ช่วยลดผลกระทบด้านลบของการถูกจำคุกที่มีต่อตลาดแรงงานของผู้พ้นโทษ และช่วยให้การกลับเข้าสู่สังคม
เป็นไปอย่างราบรื่นยิ่งขึ้น [7] 
 แนวทางการฟื้นฟูผู้กระทำผิดกับการใช้ข้อมูลพฤติกรรมและปัจจัยเสี่ยงในอดีตของผู้กระทำผดิแต่
ละรายเพ่ือออกแบบโปรแกรมแก้ไขฟ้ืนฟูที่เหมาะสมกับความเสี่ยงและความต้องการเฉพาะบุคคล แนวคิดนี้
สะท้อนอยู่ในโมเดล “ความเสี่ยง-ความต้องการ-การตอบสนอง” (Risk-Need-Responsivity, RNR) ซึ่งมีหลักการ
ว่าผู้ที่มีความเสี่ยงจะกระทำผิดซ้ำสูงควรได้รับการบำบัดแก้ไขที่เข้มข้นกว่า และเนื้อหาการแก้ไขควรมุ่งเน้น
ปัจจัยด้าน “ความต้องการ” ที่เป็นต้นเหตุให้กระทำผิด (เช่น การติดสารเสพติด การว่างงาน) ควบคู่กับการ
ปรับวิธีการให้เหมาะกับลักษณะการตอบสนองของแต่ละบุคคล โมเดล RNR ถูกนำมาใช้แพร่หลายในงาน
ราชทัณฑ์หลายประเทศ และเครื่องมือประเมินความเสี่ยงผู้ต้องขัง/คุมประพฤติต่าง ๆ  ได้ถูกพัฒนาขึ้นบน
พื้นฐานข้อมูลพฤติกรรมในอดีตของผู้กระทำผิดเพื่อทำนายโอกาสกระทำผิดซ้ำและกำหนดแผนแก้ไข
รายบุคคล [40] ประสิทธิผลของการนำข้อมูลพฤติกรรมอดีตมาใช้แบบ RNR พบว่าหลักฐานเชิงประจักษ์ที่
สนับสนุนความมีประสิทธิภาพของหลักการ RNR ยังไม่สอดคล้องกันในบางการศึกษามีคุณภาพไม่สูงและ
อาจมีอคติต่อตัวบุคคลจึงส่งผลให้ความน่าเชื่อถือโดยรวมอยู่ในระดับปานกลางเท่านั้น [41]  
 การใช้ระบบเครือข่ายสนับสนุนทางสังคมสำหรับผู้พ้นโทษ (เช่น ครอบครัว ชุมชน หรือกลุ่มเพื่อน
ช่วยเหลือ) ถือเป็นกลไกสำคัญในการช่วยให้ผู้พ้นโทษกลับเข้าสู่สังคมได้อย่างราบรื่นและหลีกเลี่ยงการ
กระทำผิดซ้ำงานวิจัยเชิงทดลองโดย Hyde ศึกษาโปรแกรม (การทดลอง) “พี่เลี้ยงเพื่อนร่วมประสบการณ์” 
(forensic peer support) ให้กับทหารผ่านศึกกลุ่มหนึ่งในรัฐแมสซาชูเซตส์ที่กำลังจะพ้นโทษ โปรแกรมนี้จัดให้
มีเพื่อนผู้เคยต้องโทษมาก่อนมาคอยให้การสนับสนุนทั้งด้านอารมณ์และการปฏิบัติอย่างใกล้ชิดเป็นเวลา 6 
เดือนหลังปล่อยตัว ผลการติดตามพบว่ากลุ่มที่ได้รับการสนับสนุนโดยพ่ีเลี้ยงมีผลลัพธ์การกลับคืนสังคมที่ดี
มาก ภายในหนึ่งปีหลังพ้นโทษ ผู้เข้าร่วมส่วนใหญ่มีท่ีอยู่อาศัยถาวรเป็นหลักแหล่ง และมีอัตราการถูกจับกุม
กลับเข้าคุกเพียงร้อยละ 7 ซึ่งต่ำกว่าค่าเฉลี่ยของผู้พ้นโทษในรัฐโดยรวมที่มีอัตราการกลับเข้าสู่เรือนจำ
ประมาณร้อยละ 17 นอกจากนี้ผู้เข้าร่วมยังมีอัตราการเข้ารับการบำบัดรักษาปัญหาสุขภาพจิตและสารเสพ
ติดสูงกว่ากลุ่มเปรียบเทียบ สะท้อนว่าการมีพี่เลี้ยงคอยเชื่อมโยงให้เข้าถึงบริการเหล่านี้ช่วยส่งเสริมการฟ้ืน
ตัวได้ดียิ่งขึ้น [42] พี่เลี้ยงยังทำหน้าที่ช่วยเหลือด้านปัจจัยการดำรงชีวิตอย่างแข็งขัน ไม่ว่าจะเป็นการพาผู้
พ้นโทษไปตามนัดหมายคุมประพฤติหรือพบแพทย์ จัดหาพาหนะรับส่ง ให้คำปรึกษาแนะนำในการเตรียม
เอกสารหรือขั ้นตอนต่าง ๆ รวมถึงให้กำลังใจในช่วงเวลาสำคัญทันทีหลังการปล่อยตัว ซึ ่งล้วนเป็น
องค์ประกอบสนับสนุนที่มีบทบาทสำคัญต่อความสำเร็จของการกลับเข้าสู่สังคมของผู้พ้นโทษโดยในทำนอง
เดียวกัน การศึกษา 
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ของ Boles ได้บรรยายถึงวิวัฒนาการของโครงการ “Us Helping Us” ซึ่งเป็นกลุ่มสนับสนุนที่ก่อตั้งขึ้นโดยอดีต
ผู้ต้องขังเพ่ือช่วยเหลือกันเองในชุมชนหลังพ้นโทษกลุ่มดังกล่าวเน้นการให้เพ่ือนผู้มีประสบการณ์เดียวกันมา
แบ่งปันคำแนะนำ ให้กำลังใจ และช่วยแก้ไขปัญหาในการปรับตัวชีวิตหลังเรือนจำ ผลลัพธ์ที่ได้ชี้ว่าการ
สนับสนุนจากเครือข่ายเพื่อนร่วมประสบการณ์สามารถลดความรู้สึกโดดเดี่ยวของผู้พ้นโทษและสร้าง
แรงจูงใจในการดำเนินชวีิตเชงิบวกได้ [43] การมีชุมชนหรือกลุ่มที่ยอมรับและพร้อมช่วยเหลือผู้พ้นโทษทำให้
บุคคลเหล่านี้รู้สึกมีคุณค่าและมีที่พึ่งพิงทางสังคม ไม่ถอยกลับไปสู่วงจรอาชญากรรมเดิมง่ายๆ ดังนั้น การ
เสริมสร้างระบบสนับสนุนหลังพ้นโทษที่ครอบคลุมทั้งจากครอบครัว โครงข่ายชุมชน และกลุ่มเพื่อนจึงเป็น
แนวทางสำคัญในการลดโอกาสการก่อเหตุซ้ำอย่างมีประสิทธิภาพและยั่งยืน 
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บทท่ี5  

สรุปผล อภิปรายผล และข้อเสนอแนะ 

จากการพัฒนาแบบจำลอง ประเมินคุณภาพ เปรียบเทียบ และพัฒนาการตรวจจับใบหน้าผู้

สวมหน้ากากอนามัยนั้น สามารถสรุปได้ดังนี้ 

5.1  สรุปผล 
5.2  อภิปรายผล 
5.3  ข้อเสนอแนะจากงานวิจัย 

5.1  สรุปผล 
ผลการวิจัยในครั้งนี้แสดงให้เห็นว่าปัจจัยสำคัญที่ส่งผลต่อการกระทำผิดซ้ำของผู้พ้นโทษภายใน 

3 ปี ดังนี้ ประวัติการกระทำผิดในอดีต เช่น การละเมิดคำสั ่งศาล (Prior_Arrest_Episodes_PP 
ViolationCharges) และการตรวจพบสารเสพติด  (DrugTests_THC_Positive) ซึ่งมีผลกระทบเชิง
บวกต่อโอกาสการกระทำผิดซ้ำ ในขณะที่ปัจจัยด้านการศึกษา เช่น การสำเร็จการศึกษาระดับมัธยม
ปลาย (Education_Level_High School Diploma) มีผลกระทบเชิงลบ โดยลดโอกาสการกระทำผิด
ซ้ำอย่างชัดเจน ผลการดำเนินงานแสดงให้เห็นว่าโมเดล Logistic Regression มีความสามารถในการ
พยากรณ์ตัวแปรเป้าหมายในระดับที่น่าพอใจ โดยมีความแม่นยำ (Accuracy) อยู่ที่ร้อยละ 64.88 และ
ค่า Recall สำหรับกลุ่ม True สูงถึงร้อยละ 80 ซึ่งบ่งชี้ว่าโมเดลสามารถตรวจจับกลุ่มผู้ที่มีแนวโน้ม
กระทำผิดซ้ำได้อย่างมีประสิทธิภาพ นอกจากนี้ การวิเคราะห์ค่าสัมประสิทธิ์ช่วยชี้ให้เห็นปัจจัยสำคัญที่
ควรพิจารณาในการออกแบบแนวทางป้องกันการกระทำผิดซ้ำ เช่น การให้ความสำคัญกับการฟื้นฟู
พฤติกรรม การพัฒนาทักษะอาชีพ และการสนับสนุนด้านการศึกษาเป็นต้น จึงได้เป็นแนวทางดังนี้ 

การใช้ข้อมูลพฤติกรรมในอดีตในการระบุผู้ที่มีความเสี่ยงสูงข้อมูลที่เกี่ยวกับการกระทำผิดใน
อดีต Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges สามารถใช้เป็นตัวชี้วัดในการออกแบบโปรแกรม
ป้องกันเฉพาะบุคคลที่รวมการให้คำปรึกษาเชิงลึกและการบำบัดพฤติกรรม โดยเน้นแก้ไขปัญหาที่เป็น
รากฐานของพฤติกรรมผิดและเสริมสร้างทักษะในการจัดการกับสถานการณ์ท่ีเสี่ยง นอกจากนี้ควรจัดให้
มีการสนับสนุนด้านจิตใจ สังคม และเศรษฐกิจ เช่น โครงการฝึกอาชีพ การให้ความช่วยเหลือด้านที่อยู่
อาศัย และการเสริมสร้างเครือข่ายสังคม จากนั้นจัดตั้งระบบติดตามและประเมินผลอย่างต่อเนื่องเพ่ือ
ปรับปรุงมาตรการให้สอดคล้องกับสถานการณ์และความต้องการของผู้มี 
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ความเสี่ยง พร้อมทั้งประสานงานกับหน่วยงานภาครัฐ ภาคเอกชน และชุมชนที่เกี่ยวข้องเพื่อสร้าง
เครือข่ายสนับสนุนที่เข้มแข็ง แนวทางเหล่านี้จะช่วยลดโอกาสการกระทำผิดซ้ำและสนับสนุนให้ผู้พ้น
โทษกลับเข้าสู่สังคมได้ 

พฤติกรรมในอดีตเพิ ่มความเส ี ่ยงการกระทำผิดซ ้ำฟี เจอร ์ท ี ่ เก ี ่ยวข ้องกับการจ ับกุม  
หรือกระทำผิดในอดีต เช่น Prior_Arrest_Episodes_PPViolationCharges และ Prior_Conviction 
Episodes_Felony ดำเนินการจัดทำแผนการแทรกแซงเฉพาะบุคคลโดยมุ่งเน้นการให้คำปรึกษาเชิงลึก
และการบำบัดพฤติกรรม เพื่อช่วยแก้ไขปัญหาที่เป็นรากฐานของพฤติกรรมผิด อีกทั้งควรเสริมสร้าง
เครือข่ายสนับสนุนหลังพ้นโทษที่ครอบคลุมด้านการหางานที่มั่นคง ที่อยู่อาศัยที่เหมาะสม และบริการ
ให้คำปรึกษาทางจิตใจอย่างต่อเนื่อง รวมทั้งประสานงานระหว่างหน่วยงานที่เกี ่ยวข้อง สถานที่ คุม
ประพฤติและองค์กรชุมชน เพ่ือให้มีการติดตามและประเมินผลแทรกแซงอย่างเป็นระบบ แนวทางนี้จะ
ช่วยลดความเสี่ยงในการกระทำผิดซ้ำ 

ผลกระทบจากการตรวจสารเสพติดที่อาจสร้างข้อจำกัดในการพัฒนาแม้ว่าการตรวจสารเสพติด 
เช่น DrugTests_THC_Positive จะเป็นตัวชี้วัดความเสี่ยงได้ดี การบูรณาการกระบวนการตรวจสาร
เสพติดเข้ากับโปรแกรมฟื้นฟูและบำบัดพฤติกรรมอย่างครบวงจร โดยในกรณีที่ผู้พ้นโทษตรวจพบสาร
เสพติด ควรมีการจัดโปรแกรมบำบัดที่เน้นการแก้ไขปัญหาด้านจิตใจและพฤติกรรม พร้อมทั้งจัดให้มี
บริการให้คำปรึกษาและสนับสนุนด้านเศรษฐกิจ การฝึกอาชีพและการช่วยเหลือด้านที่อยู่อาศัย ซึ่งจะ
ช่วยให้ผู้พ้นโทษมีโอกาสเปลี่ยนแปลงและกลับเข้าสู่สังคมผสมผสานการติดตามและประเมินผลอย่าง
ต่อเนื่องเพื่อปรับปรุงโปรแกรมให้สอดคล้องกับความต้องการและความเสี่ยงของผู้พ้นโทษในแต่ละ
ช่วงเวลา 

ความไม่สมดุลในระบบสนับสนุนหลังพ้นโทษกลุ่มที่มีระดับการศึกษาต่ำ หรือไม่มีทักษะที่
เพียงพอ เช่น กลุ่มที่ไม่สำเร็จการศึกษาระดับมัธยมปลาย มีโอกาสกระทำผิดซ้ำสูงกว่ากลุ่มอื่นควร
เริ่มต้นด้วยการพัฒนาโปรแกรมฝึกทักษะและส่งเสริมการศึกษาขั้นพ้ืนฐานที่ตอบสนองต่อความต้องการ
ของตลาดแรงงาน โดยเน้นทั้งการฝึกทักษะด้านเทคนิคและทักษะที่เกี่ยวข้องกับการติดต่อสื่อสาร 
รวมถึงการให้คำปรึกษาทางอาชีพและจิตใจเพื่อเสริมสร้างความมั่นใจในการหางานและการปรับตัวเข้า
สู่สังคม การจัดตั้งศูนย์สนับสนุนเฉพาะสำหรับกลุ่มนี้ควรเป็นศูนย์บริการที่ครอบคลุม ทั้งการฝึกทักษะ 
การให้คำปรึกษาและการแนะนำโอกาสในการเข้าถึงทรัพยากรที่จำเป็น การประสานงานระหว่าง
ภาครัฐ ภาคเอกชน และชุมชนจะช่วยสร้างเครือข่ายสนับสนุนที่เข้มแข็ง นอกจากนี้ ควรมีระบบติดตาม
และประเมินผลโปรแกรมอย่างต่อเนื่องเพื่อปรับปรุงและพัฒนาแนวทางให้เหมาะสมกับความต้องการ
ของผู้พ้นโทษในแต่ละช่วงเวลา แนวทางดังกล่าวจะช่วยลดความเสี่ยงการกระทำผิดซ้ำและส่งเสริมให้ผู้
พ้นโทษสามารถเปลี่ยนแปลงพฤติกรรมและกลับเข้าสู่สังคมได้ 
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5.2  อภิปรายผล 
งานวิจัยนี้มุ่งศึกษาปัจจัยที่มีผลต่อการกระทำผิดซ้ำในกลุ่มผู้พ้นโทษภายในระยะเวลา 3 ปี โดย

ใช้ข้อมูลจาก NIJ’s Recidivism Challenge ซึ่งครอบคลุมข้อมูลประชากร ประวัติอาชญากรรม และ
ปัจจัยสังคมต่าง ๆ จากผู้พ้นโทษประมาณ 26,000 รายเพื่อวิเคราะห์ความสัมพันธ์ของตัวแปรผู้วิจัยได้
นำเทคนิค Machine Learning (ML) การถดถอยโลจิสติก (Logistic Regression) มาใช้พัฒนาโมเดล
พยากรณ์การกระทำผิดซ้ำเพื่อพิสูจน์ตัวแปลที่ได้มาจากการวิเคราะห์ความสัมพันธ์พบว่าแบบจำลองมี
ความแม่นยำประมาณร้อยละ 64.88 และมีค่า Recall ในการตรวจจับกลุ่มที่กระทำผิดซ้ำสูงถึงร้อยละ 
80 ดังนี้ฟีเจอร์สำคัญที่ช่วยลดความเสี่ยงการกระทำผิดซ้ำรวมถึงการใช้ระดับการศึกษาเป็นตัวบ่งชี้ (ผู้ที่
มีวุฒิสูงมีโอกาสกระทำผิดซ้ำน้อยกว่า) การวิเคราะห์ประวัติการจับกุมและการกระทำผิดเพื่อระบุผู้มี
ความเสี่ยง การตรวจสารเสพติดในช่วงพ้นโทษเป็นตัวชี้วัดความเสี่ยง และการสนับสนุนผ่านเครือข่าย
ด้านจิตใจ สังคม และเศรษฐกิจ โดยมีระบบติดตามและประเมินผลอย่างต่อเนื่องเพ่ือปรับปรุงมาตรการ
ให้เหมาะสมกับความต้องการของผู้พ้นโทษในแต่ละช่วงเวลา เทคนิค Machine Learning สำหรับการ
พยากรณ์ความเสี่ยงการกระทำผิดซ้ำพบว่าโมเดลที่มีประสิทธิภาพสูง เช่น Random Forest, Gradient 
Boosting, และ Support Vector Machine (SVM) ให้ผลลัพธ์แม่นยำโดยมีค่า AUC โดยเฉลี่ยอยู่ที่
ร้อยละ 0.74 ซึ่งถือว่าอยู่ในระดับดีมาก [44] การนำผลการวิเคราะห์จากโมเดล Logistic Regression 
มาเปรียบเทียบกับวิธีการเหล่านี้ในบริบทของข้อมูลชุดนี้จะช่วยเพิ่มเสริมความน่าเชื่อถื อและยืนยัน
ความเหมาะสมของโมเดลที่ใช้ในงานวิจัยซึ่งอาจพิจารณานำเทคนิคเหล่านี้มาเสริมการวิเคราะห์ใน
ลำดับต่อไปได้ 

5.3  ข้อเสนอแนะจากงานวิจัย 
ผลการวิจัยชี้ให้เห็นถึงแนวทางสำคัญที่สามารถนำไปพัฒนานโยบายและมาตรการป้องกันการ

กระทำผิดซ้ำของผู้พ้นโทษได้ โดยข้อเสนอแนะที่สำคัญดังนี้ การพัฒนานโยบายสนับสนุนด้านการศึกษา
เพื่อช่วยให้ผู ้พ้นโทษมีโอกาสเรียนรู ้ทักษะใหม่ ๆ ซึ่งจะลดโอกาสการกระทำผิดซ้ำ การออกแบบ
โปรแกรมฟื้นฟูเฉพาะกลุ่ม เช่น การบำบัดสารเสพติดหรือการปรับพฤติกรรมของผู้ที่มีความเสี่ยงสูง 
เพ่ือช่วยแก้ไขปัญหาที่ต้นเหตุ รวมถึงการปรับปรุงกระบวนการติดตามหลังพ้นโทษด้วยการใช้เทคโนโลยี
และการตรวจสอบพฤติกรรมอย่างสม่ำเสมอ ทั้งนี้ งานวิจัยยังระบุว่าการจัดการความไม่สมดุลของ
ข้อมูลด้วยเทคนิค Over sampling หรือ Under sampling สามารถเพิ ่มความแม่นยำของโมเดล 
Logistic Regression ได้อย่างมาก โดยเฉพาะในส่วนของ Recall สำหรับกลุ่ม False ขณะเดียวกัน 
การทดลองใช้โมเดลที่ซับซ้อนกว่าหรือการเพิ่มมิติของตัวแปร เช่น ปัจจัยด้านเศรษฐกิจและสังคม อาจ
ช่วยเพ่ิมประสิทธิภาพของการวิเคราะห์และการพยากรณ์ผลลัพธ์ได้เป็นต้น 

อย่างไรก็ตาม หากสามารถปรับปรุงวิธีการเก็บข้อมูลให้มีความละเอียดและครอบคลุมมากขึ้น 
เช่น การเก็บข้อมูลที่สอดคล้องกับบริบทของสังคมไทย จะช่วยให้มิติของตัวแปรสะท้อนถึงสภาพความ 
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เป็นจริงได้ดีกว่าเดิม การเก็บข้อมูลเพิ่มเติม เช่น ประวัติด้านการจ้างงาน ความสัมพันธ์ใน
ครอบครัว หรือการสนับสนุนทางสังคม จะช่วยเพ่ิมความลึกของการวิเคราะห์ และช่วยให้การพยากรณ์
มีความแม่นยำยิ่งขึ้น นอกจากนี้ หากใช้ข้อมูลที่เก็บจากประเทศไทยโดยตรง จะสามารถนำไปปรับใช้ได้
ในเชิงนโยบายที่สอดคล้องกับบริบทของประเทศ เช่น การสนับสนุนการศึกษาในพื้นที่ชนบทหรือการ
พัฒนาระบบการติดตามที่เหมาะสมกับโครงสร้างของชุมชนในประเทศไทย การพัฒนารูปแบบการเก็บ
ข้อมูลและการวิเคราะห์ที่ครอบคลุมมากขึ้นจึงเป็นสิ่งสำคัญที่จะช่วยเพิ่มประสิทธิภาพในการป้องกัน
การกระทำผิดซ้ำ และส่งเสริมการคืนคนดีสู่สังคมได้อย่างยั่งยืน 

การใช้ความมีนัยสำคัญทางสถิติของตัวแปรเป็นเครื่องมือสำคัญในการคัดเลือกและระบุปัจจัยที่มี
ผลกระทบต่อการกระทำผิดซ้ำอย่างแท้จริง ผลการวิเคราะห์พบว่าตัวแปรที่มี p-value น้อยกว่า 0.05 
มีนัยสำคัญและแสดงถึงความสัมพันธ์ที่ชัดเจนกับการเกิดเหตุการณ์ ซึ่งช่วยให้สามารถแยกแยะตัวแปร
ที่ส่งผลต่อพฤติกรรมผิดซ้ำได้อย่างมีประสิทธิภาพ 

ควรนำผลการวิเคราะห์ค่าความมีนัยสำคัญ (p-value) มาประกอบการคัดเลือกตัวแปรใน
ขั้นตอนการสร้างแบบจำลอง โดยให้ความสำคัญกับตัวแปรที่มี p-value < 0.05 ซึ่งแสดงถึงผลกระทบ
ที่แท้จริงต่อการกระทำผิดซ้ำ ใช้ค่าค่าสัมประสิทธิ์ (B) และค่า Odds Ratio (Exp(B)) ที่ได้จากโมเดลโล
จิสติกรีเกรสชันเป็นตัวบ่งชี้ในการจัดอันดับความสำคัญของตัวแปร เพื่อเน้นการพัฒนานโยบายหรือ
มาตรการแทรกแซงที่ตรงกับความเสี่ยงสูง เช่น การมีประวัติละเมิดการคุมประพฤติหรือผลตรวจสาร
เสพติดเป็นบวก นำข้อมูลเชิงสถิติที่มีนัยสำคัญมาใช้เป็นเกณฑ์ในการออกแบบโปรแกรมฟื้นฟูและ
ติดตามผล โดยสามารถใช้เป็นดัชนีวัดผลในการประเมินประสิทธิภาพของมาตรการป้องกันการกระทำ
ผิดซ้ำในระยะยาว ควรมีการปรับปรุงและทบทวนโมเดลอย่างต่อเนื่องโดยใช้เทคนิคการวิเคราะห์สถิติ
ขั้นสูงเพื่อยืนยันความถูกต้องและประสิทธิภาพของตัวแปรที่คัดเลือกจากความมีนัยสำคัญ นำไปสู่การ
พัฒนานโยบายที่มีพ้ืนฐานจากหลักฐานที่ชัดเจนและตรงกับบริบทของผู้กระทำผิด 
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